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Leukosit adalah sel darah yang mengandung nukleus, pada umumnya
berwarna pucat. Leukosit dibagi menjadi granula dan agranula, jenis sel yang
masuk granula adalah neutrofil,eosinofil,dan basofil sedangkan agranula terdapat
limfosit dan monosit. Masing-masing jenis leukosit merupakan indikator dalam
kesehatan manusia, hal ini disebabkan karena jumlah,bentuk,dan ukuran masing-
masing jenis leukosit dapat dijadikan untuk mengidentifikasi berbagai penyakit.

Observasi manual sel darah dilakukan dengan menggunakan mikroskop dan uji
laboratorium oleh ahli hematologi. Kekurangan dari observasi manual yang
dilakukan bersifat subjektif pada kemampuan ahli hematologi, sehingga
menghasilkan akurasi yang tidak standar

Dalam penelitian ini diusulkan suatu judul berbasis komputer yang
mengaplikasikan teknik pengolahan citra visual, dengan harapan dapat menjadi
computer aided tools untuk membantu hematologi. Metode Edgeboxes digunakan
untuk mengidentifikasi sel darah putih, dengan mendeteksi bounding box dari objek
sel darah putih berdasarkan deteksi tepi objek sel darah putih. Metode FFNN Feed
Forward Neural Network adalah jaringan syaraf tiruan yang akan bekerja dalam
menilai bobot. Metode ini diimplementasikan untuk klasifikasi leukosit yang telah
disegmentasi kedalam jenis granular atau agranular. Klasifikasi tersebut didasarkan
pada morfologi sel darah putih.

Hasil penelitian ini berupa hasil model jaringan syaraf tiruan FFNN-SLFN dengan
segmentasi menggunakan Metode Edgeboxes yang digunakan untuk Kklasifikasi sel
darah leukosit dengan tingkat akurasi 100% karena mengutamakan proses inisiasi
bobot dan bias secara random untuk membangun arsitektur model sehingga
menghasilkan learning speed yang baik.

Kata kunci : Leukosit , Metode edgeboxes , Feed Forward Neural Network ,
Klasifikasi
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