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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Rahmah Lidya Nastiti / 22083010102

Judul Skripsi : Prediksi Laju Inflasi Kota Semarang Berdasarkan
Fluktuasi Harga Komoditas Volatile Food
Menggunakan Arsitektur Multivariat Long Short-
Term Memory

Dosen Pembimbing : 1. Kartika Maulida Hindrayani, S.Kom., M.Kom.
2. Shindi Shella May Wara, M.Stat.

Inflasi merupakan indikator penting dalam menjaga stabilitas makroekonomi suatu
daerah karena memengaruhi daya beli masyarakat dan pengambilan kebijakan
ekonomi. Di Kota Semarang, inflasi dipengaruhi oleh fluktuasi harga komoditas
volatile food, khususnya beras, daging ayam, dan cabai merah, yang memiliki pola
dinamis dan hubungan antarvariabel yang perlu dipertimbangkan dalam pemodelan
prediksi. Oleh karena itu, diperlukan model prediksi yang mampu memanfaatkan
pola temporal dan informasi dari beberapa variabel secara bersamaan. Penelitian ini
bertujuan membangun model prediksi laju inflasi Kota Semarang menggunakan
Multivariat Long Short-Term Memory (LSTM), membandingkan Kkinerjanya
dengan Vector Autoregressive (VAR). Metode penelitian meliputi prapemrosesan
data, pemodelan VAR, serta pemodelan Multivariat LSTM dengan tiga arsitektur,
yaitu LSTM 1 layer, 2 layer, dan 3 layer. Evaluasi dilakukan menggunakan MAE,
RMSE, dan MAPE. Hasil penelitian menunjukkan bahwa Multivariat LSTM 3
layer memberikan kinerja terbaik dengan nilai MAE 0,3721, RMSE 0,5543, dan
MAPE 1,3990%. Model tersebut juga menghasilkan nilai kesalahan yang lebih
rendah dibandingkan VAR dengan MAE 0,4380, RMSE 0,5652, dan MAPE
4,8148%. Dengan demikian, Multivariat LSTM 3 layer dipilih sebagai model
dengan kinerja terbaik dalam penelitian ini.

Kata Kunci: Inflasi, Multivariat LSTM, VAR, Volatile food



ABSTRACT

Student Name / NPM :  Rahmah Lidya Nastiti / 22083010102
Undergraduate  thesis : Predicting the Inflations Rate of Semarang City
title Base on Fluctuations in Volatile Food

Commodity Prices Using a Multivariate Long
Short-Term Memory Architecture

Advisors 1. Kartika Maulida Hindrayani, S.Kom., M.Kom.
2. Shindi Shella May Wara, M.Stat.

Inflation is a key indicator in maintaining a region’s macroeconomic stability
because it affects people’s purchasing power and economic policymaking. In
Semarang, inflation is influenced by price fluctuations in volatile food
commodities—particularly rice, chicken, and red chili peppers—which exhibit
dynamic patterns and inter-variable relationships that must be considered in
predictive modeling. Therefore, a predictive model capable of simultaneously
utilizing temporal patterns and information from multiple variables is required.
This study aims to develop a predictive model for Semarang’s inflation rate using
Multivariate Long Short-Term Memory (LSTM) and to compare its performance
with that of a Vector Autoregressive (VAR) model. The research methodology
includes data preprocessing, VAR modeling, and Multivariate LSTM modeling
using three architectures: 1-layer, 2-layer, and 3-layer LSTM. Evaluation was
conducted using MAE, RMSE, and MAPE. The results show that the 3-layer
Multivariate LSTM model delivered the best performance with an MAE of 0.3721,
an RMSE of 0.5543, and a MAPE of 1.3990%. This model also produced lower
error values compared to the VAR model, which had an MAE of 0.4380, an RMSE
of 0.5652, and a MAPE of 4.8148%. Thus, the 3-layer Multivariate LSTM was
selected as the model with the best performance in this study.

Keywords: Inflation, Multivariate LSTM, VAR, Volatile food
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Perubahan (differencing) variabel Y pada waktu

ke-t

Komponen tren deterministik

Koefisien yang diuji untuk stasioneritas
Koefisien lag diferensial

Nilai variabel pada periode sebelumnya
Keluaran forget gate

Bobot pada forget gate

Hidden state dari time step sebelumnya
Bias pada forget gate

Masukan pada time step saat ini
Keluaran input gate

Fungsi aktivitas tanh

Cell state dari time step saat ini

Cell state dari time step sebelumnya
Nilai first moment pada iterasi ke-t

Koefisien decay untuk momentum

Nilai gradien dari fungsi loss terhadap parameter

pada iterasi ke-t
Nilai second moment pada iterasi ke-t
Kuadrat dari gradien pada iterasi ke-t

Nilai parameter (bobot) setelah diperbarui pada

iterasi ke-t
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