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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Naomi Dwi Anggraini /21083010010

Judul Skripsi :  Prediksi Harga Komoditas Cabai Provinsi Jawa
Timur Menggunakan Metode Support Vector
Regression (SVR) dengan Optimasi Genetic
Algorithm (GA)

Dosen Pembimbing : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom
2. Amri Muhaimin, S.Stat., M.Stat., M.S.

Cabai merupakan salah satu komoditas hortikultura yang memiliki pengaruh
signifikan terhadap stabilitas harga pangan di Provinsi Jawa Timur sebagai sentra
produksi dan wilayah dengan tingkat konsumsi cabai yang tinggi. Fluktuasi harga
cabai menimbulkan ketidakpastian yang berdampak pada inflasi daerah serta daya
beli masyarakat. Oleh karena itu, diperlukan model prediksi yang mampu
menghasilkan estimasi harga secara akurat dan stabil. Penelitian ini bertujuan
membangun model prediksi harga Cabai Rawit, Cabai Merah Besar, dan Cabai
Merah Keriting dengan Support Vector Regression (SVR) yang dioptimalkan
menggunakan Genetic Algorithm (GA) untuk memperoleh kombinasi parameter
optimal. Data yang digunakan merupakan data harga harian periode Januari 2022
hingga Oktober 2025. Proses penelitian mencakup tahap pengumpulan data,
preprocessing, modelling menggunakan metode SVR, yang dioptimalkan
menggunakan Genetic Algorithm (GA). Proses optimasi parameter C, gamma, dan
epsilon dilakukan dengan tujuan meminimalkan nilai kesalahan prediksi. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model SVR-GA memberikan akurasi yang lebih
baik dibandingkan SVR default pada seluruh komoditas. Pada Cabai Rawit
diperoleh nilai MAPE sebesar 1,45% dan RMSE sebesar 1061,82; pada Cabai
Merah Besar diperoleh nilai MAPE sebesar 1,02% dan RMSE sebesar 604,70; serta
pada Cabai Merah Keriting diperoleh nilai MAPE sebesar 1,08% dan RMSE
sebesar 618,85. Model terbaik yang dihasilkan berguna untuk mendukung
pengambilan keputusan yang mampu memberikan estimasi dan proyeksi tren
pergerakan harga cabai di masa mendatang. Selain itu, model telah
diimplementasikan dalam bentuk antarmuka berbasis streamlit untuk memudahkan
proses analisis dan visualisasi hasil prediksi.

Kata Kunci: Prediksi harga, Time Series, Support Vector Regression (SVR),
Genetic Algorithm (GA), Jawa Timur



ABSTRACT

Student Name /| NPM : Naomi Dwi Anggraini / 21083010010
Undergraduate Thesis . Price Prediction Of Chili Commodity In East
Title Java Province Using The Support Vector

Regression  (SVR) Method With Genetic
Algorithm Optimization

Advisors : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom
2. Amri Muhaimin, S.Stat., M.Stat., M.S.

Chili is one of the horticultural commodities that has a significant influence on food
price stability in East Java Province, which serves as a major production center
and an area with high chili consumption. Fluctuations in chili prices create
uncertainty that affects regional inflation and purchasing power. Therefore, a
predictive model capable of generating accurate and stable price estimates is
required. This study aims to develop a price prediction model for Bird’s Eye Chili,
Large Red Chili, and Curly Red Chili using Support Vector Regression (SVR)
optimized with a Genetic Algorithm (GA) to obtain optimal parameter
combinations. The data used in this study consist of daily price data from January
2022 to October 2025. The research process includes data collection,
preprocessing, and modeling using the SVR method optimized with a Genetic
Algorithm. The optimization of parameters C, gamma, and epsilon was conducted
to minimize prediction errors. The results indicate that the SVR-GA model provides
better accuracy compared to SVR without optimization across all commodities. For
Bird’s Eye Chili, the model achieved a MAPE of 1.45% and an RMSE of 1061.82;
for Large Red Chili, a MAPE of 1.02% and an RMSE of 604.70; and for Curly Red
Chili, a MAPE of 1.08% and an RMSE of 618.85. These relatively low error values
demonstrate that the model is capable of capturing price movement patterns
effectively. Furthermore, the developed model has been implemented in a Streamlit-
based interface to facilitate data analysis and visualization of prediction results.

Keywords: Chili Price Prediction, Support Vector Regression (SVR), Genetic
Algorithm (GA), Time Series, East Java.
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DAFTAR NOTASI

Jumlah total data

Nilai aktual atau nilai sebenarnya pada observasi ke-t

Nilai prediksi dari model pada observasi ke-t

Parameter yang mengontrol jarak jangkauan dari kernel
Vektor input

Vektor pembobot

Bias

Konstanta yang memungkinkan penyesuaian, sering digunakan
untuk mengontrol tingkat non-linearitas

Derajat polynomial menentukan tingkat non-linearitas dari
kernel

Parameter bias

Kernel trick

Fungsi regresi

Fungsi yang memetakan x dalam suatu suatu dimensi

Dua vektor fitur

Ukuran kemiripan antara keduanya dalam ruang dimensi asli
Kuadrat dari jarak Euclidean antara dua vektor fitur x;, x;
Fungsi yang diminumkan

e-insensitive loss function

nilai tawar antara ketipisan fungsi f dan batas atas deviasi lebih
dari € yang masih bisa ditoleransi

Populasi Awal

Kromosm ke-i

Nilai Aktual

Nilai Prediksi sesuai Model
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