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ABSTRAK

Nama Mahasiswa /NPM :  Avi Oktaviani/ 21081010227

Judul Skripsi : Optimasi XGBoost dengan  Hyperparameter
GridSearch dan RandomSearch pada Klasifikasi
Status Gizi Balita

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Basuki Rahmat, S. Si, M.T.
2. Dr. Ir. Kartini, S.Kom., M.T.

Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan kinerja Grid Search dan Random
Search dalam mengklasifikasikan status gizi pada balita dengan 6 kelas, yaitu gizi
buruk, gizi kurang, gizi baik, berisiko gizi lebih, gizi lebih, dan obesitas. Tahapan
awal penelitian meliputi proses pre-processing data, yang mencakup penghapusan
kolom tidak relevan, penghapusan data duplikat dan missing value, serta
transformasi data. Untuk mengatasi ketidakseimbangan kelas, dilakukan proses
smote pada data pelatihan. Eksperimen dilakukan dengan menguji berbagai skema
proporsi pembagian data 80:20, 75:25, dan 70:30, serta beberapa parameter utama
dari kedua model, seperti learning rate 0.05, 0.1, dan 0.2, max depth 4, 6 , dan 8 ,
dan n_estimator 50, 100, dan 200, subsample 0,7, 0.9, dan 1.0 . Hasil pengujian
menunjukkan bahwa kombinasi parameter terbaik untuk kedua model adalah
proporsi data 80:20, learning rate 0.1, max depth 6, n_estimator 200, dan
subsample 0.7. Model kemudian dievaluasi menggunakan pendekatan optimasi
GridSearch dan RandomSearch, evaluasi metrik kinerja akurasi, presisi, recall, dan
F1-Score, serta cross-validation 3, 5 dan 10 fold. Hasil pengujian menunjukkan
bahwa model XGBoost tanpa optimasi menghasilkan akurasi 0,869, presisi 0,802,
recall 0,831, dan F1-score 0,814. Setelah dilakukan optimasi dengan Grid Search,
diperoleh akurasi 0,877, presisi 0,817, recall 0,813, dan F1-score 0,812, sedangkan
Random Search memberikan akurasi 0,869, presisi 0,796, recall 0,807, dan F1-
score 0,812. Dari sisi efisiensi, Grid Search membutuhkan waktu 388,40 detik,
sementara Random Search hanya 123,73 detik dengan kinerja yang hampir setara.
Dengan demikian, Optimasi XGBoost terbukti memberikan peningkatan kinerja
yang moderat, di mana Grid Search sedikit lebih unggul pada akurasi dan presisi,
sedangkan Random Search lebih efisien secara waktu dan lebih sesuai ketika
sumber daya komputasi terbatas. Hasil model kemudian diintegrasikan ke dalam
aplikasi web sebagai sistem bantu prediksi status gizi balita.

Kata kunci : XGboost , GridSearch, RandomSearch, Klasifikasi, Status Gizi Balita






ABSTRACT

Nama Mahasiswa/ NPM :  Avi Oktaviani/ 21081010227

Judul Skripsi : Optimizing XGBoost with Grid Search and
Random Search Hyperparameter Tuning for
Classification of Nutritional Status in Children
Under Five

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Basuki Rahmat, S. Si, M.T.
2. Dr. Ir. Kartini, S.Kom., M.T.

This study aims to compare the performance of Grid Search and Random Search in
classifying the nutritional status of children under five into six classes: severe
undernutrition, undernutrition, normal nutrition, at risk of overweight, overweight,
and obesity. To address class imbalance, SMOTE is applied to the training data.
Experiments are conducted by testing various train—test split proportions of 80:20,
75:25, and 70:30, as well as several key parameters of the model, such as /learning
rates of 0.05, 0.1, and 0.2, max depths of 4, 6, and 8, numbers of estimators of 50,
100, and 200, and subsample values of 0.7, 0.9, and 1.0. The results show that the
best parameter combination for both models is a data proportion of 80:20, learning
rate of 0.1, max depth of 6, 200 estimators, and subsample of 0.7. The model is then
evaluated using Grid Search and Random Search optimization approaches,
performance metrics including accuracy, precision, recall, and F1-score, as well as
3, 5 and 10-fold cross-validation. The experimental results indicate that the
XGBoost model without optimization achieves an accuracy of 0.869, precision of
0.802, recall of 0.831, and F1-score of 0.814. After optimization with Grid Search,
the model attains an accuracy of 0.877, precision of 0.817, recall of 0.813, and F1-
score of 0.812, while Random Search yields an accuracy of 0.869, precision of
0.796, recall of 0.807, and F1-score of 0.812. In terms of efficiency, Grid Search
requires 388.40 seconds, whereas Random Search takes only 123.73 seconds with
nearly comparable performance. Thus, XGBoost optimization is proven to provide
a moderate improvement in performance, with Grid Search performing slightly
better in accuracy and precision, while Random Search is more time-efficient and
more suitable when computational resources are limited. The final model is then
integrated into a web application as a decision-support system for predicting the
nutritional status of children under five.

Keywords: XGBoost, Grid Search, Random Search, Classification, Nutritional
Status of Children Under Five
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