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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM . Ajeng Listya Devani / 21081010220

Judul Skripsi : Kilasifikasi Penyakit Stroke Menggunakan
MobileNetVV2 dan Support Vector Machine
(SVM) Berdasarkan Citra CT Scan Otak.

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, S.T., M.T.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom

Stroke merupakan salah satu penyebab utama kematian dan kecacatan di dunia yang
membutuhkan diagnosis cepat dan akurat untuk menentukan penanganan medis
yang tepat. Proses identifikasi jenis stroke melalui citra CT Scan otak sering kali
menghadapi tantangan karena kemiripan struktur jaringan antara kondisi normal,
iskemik, dan hemoragik (Bleeding). Selain itu, keterbatasan jumlah data serta
variasi kualitas citra dari perangkat CT Scan yang berbeda turut memengaruhi
performa sistem Kklasifikasi berbasis pembelajaran mesin. Dalam penelitian ini
dikembangkan sistem klasifikasi citra CT Scan otak dengan pendekatan kombinasi
MobileNetV2 dan Support Vector Machine (SVM). Arsitektur MobileNetV2
digunakan sebagai ekstraktor fitur untuk memperoleh representasi citra yang
efisien, sedangkan SVM berperan dalam proses klasifikasi untuk meningkatkan
akurasi dan efisiensi komputasi. Dataset yang digunakan berasal dari RSUD Haji
Surabaya dan sumber publik Kaggle, dengan jumlah citra yang diseimbangkan
melalui proses augmentasi data menggunakan library Augmentor. Evaluasi
dilakukan menggunakan tiga model berbeda, yakni MobileNetV2-SVM,
MobileNetV2, dan SVM. Hasil pengujian menunjukkan bahwa model
MobileNetV2-SVM memperoleh akurasi tertinggi sebesar 97,09%, diikuti oleh
MobileNetV2 dengan akurasi 84,66%, dan SVM dengan akurasi 63,21%. Hasil ini
menunjukkan bahwa kombinasi MobileNetV2 dan SVM mampu meningkatkan
performa klasifikasi secara signifikan dalam membedakan tiga kategori stroke,
yaitu normal, iskemik, dan hemoragik.

Kata Kunci : Klasifikasi Stroke, CT Scan, MobileNetV2, Support Vector
Machine (SVM), Augmentasi Data.



ABSTRACT

Student Name / NPM . Ajeng Listya Devani / 21081010220

Thesis Tittle . Classification of Stroke Using MobileNet\V/2
and Support Vector Machine (SVM) Based on
CT Scan Images.

Advisor : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, S.T.,
M.T.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom

Stroke is one of the leading causes of death and disability worldwide, requiring
rapid and accurate diagnosis to determine appropriate medical treatment. The
process of identifying stroke types through brain CT scan images often faces
challenges due to the similarity of tissue structures among normal, ischemic, and
hemorrhagic (Bleeding) conditions. In addition, the limited amount of data and
variations in image quality from different CT scan devices affect the performance
of machine learning—based classification systems. This study developed a brain CT
scan image classification system using a combination of MobileNetV2 and Support
Vector Machine (SVM). The MobileNetV2 architecture was employed as a feature
extractor to obtain efficient image representations, while SVM served as the
classification algorithm to improve accuracy and computational efficiency. The
dataset was collected from RSUD Haji Surabaya and the public Kaggle repository,
with data balance achieved through data augmentation using the Augmentor
library. Evaluation was carried out on three different models, namely
MobileNetV2-SVM, MobileNetV2, and SVM. The experimental results showed that
the MobileNetV2-SVM model achieved the highest accuracy of 97.09%, followed
by MobileNetV2 with 84.66%, and SVM with 63.21%. These findings indicate that
the combination of MobileNetV2 and SVM significantly enhances classification
performance in distinguishing the three stroke categories: normal, ischemic, and
hemorrhagic. The resulting model has the potential to be further developed into an
image-based diagnostic support system to assist healthcare professionals in rapid,
efficient, and accurate stroke detection.

Keywords: Stroke Classification, CT Scan, MobileNetV2, Support Vector
Machine (SVM), Data Augmentation.
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