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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/ NPM : PUTRIDWI AGNESYA /21081010142

Judul Skripsi . KLASIFIKASI PENYAKIT INFEKSI
SALURAN PERNAPASAN AKUT
MENGGUNAKAN XGBOOST DAN GREY
WOLF OPTIMIZER

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Rr. Ani Dijah Rahajoe, ST.,M.Cs.

2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom, M.Kom

Infeksi Saluran Pernapasan Akut (ISPA) merupakan salah satu penyakit
dengan tingkat morbiditas tinggi di Indonesia, sehingga diperlukan model
klasifikasi yang akurat untuk mendukung deteksi dini dan pengambilan keputusan
medis. Penelitian ini mengintegrasikan algoritma Extreme Gradient Boosting
(XGBoost) dengan Grey Wolf Optimizer (GWO) sebagai metode optimasi
hyperparameter XGBoost. GWO diterapkan untuk mengoptimalkan parameter
penting  seperti  n_estimators, learning rate, max_depth, subsample,
colsample bytree, dan min_child weight melalui mekanisme eksplorasi dan
eksploitasi yang meniru perilaku berburu serigala abu-abu. Hasil eksperimen
menunjukkan bahwa model XGBoost yang dioptimasi menggunakan GWO mampu
memberikan peningkatan performa yang signifikan dibandingkan model baseline.
Model hasil optimasi memperoleh akurasi sebesar 0.92, lebih tinggi dibandingkan
model dengan parameter default yang hanya mencapai akurasi 0.88, serta
menunjukkan peningkatan pada metrik presisi, recall, dan F1-score. Proses
optimasi menghasilkan konfigurasi parameter terbaik berupa n_estimators = 183,
learning rate = 0.036471, max_depth = 4, subsample = 1, colsample bytree =
0.661291, dan min_child weight = 1.124875. Secara keseluruhan, penelitian ini
membuktikan bahwa kombinasi XGBoost dan GWO merupakan pendekatan yang

efektif dan potensial untuk meningkatkan kualitas sistem klasifikasi ISPA.

Kata kunci : XGBoost, Grey Wolf Optimizer (GWO), Klasifikasi, Infeksi Saluran
Pernapasan Akut (ISPA), dan Optimasi Hyperparameter.
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ABSTRACT

Nama Mahasiswa/ NPM : PUTRIDWI AGNESYA /21081010142

Judul Skripsi : CLASSIFICATION OF ACUTE
RESPIRATORY TRACT INFECTION (ARTI)
USING XGBOOST AND GREY WOLF
OPTIMIZER

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Rr. Ani Dijah Rahajoe, ST.,M.Cs.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom, M.Kom

Acute Respiratory Infection (ARI) is one of the diseases with a high morbidity
rate in Indonesia, therefore an accurate classification model is needed to support
early detection and medical decision-making. This study integrates the Extreme
Gradient Boosting (XGBoost) algorithm with the Grey Wolf Optimizer (GWO) as
a hyperparameter optimization method for XGBoost. GWO is applied to optimize
important parameters such as n_estimators, learning_rate, max_depth, subsample,
colsample bytree, and min child weight through exploration and exploitation
mechanisms that mimic the hunting behavior of grey wolves. The experimental
results show that the XGBoost model optimized using GWO is able to provide a
significant performance improvement compared to the baseline model. The
optimized model achieves an accuracy of 0.92, higher than the model with default
parameters which only achieves an accuracy of 0.88, and also shows improvements
in precision, recall, and F1-score metrics. The optimization process produces the
best parameter configuration in the form of n_estimators = 183, learning rate =
0.036471, max_depth = 4, subsample = 1, colsample bytree = 0.661291, and
min_child weight = 1.124875. Overall, this study proves that the combination of
XGBoost and GWO is an effective and potential approach to improving the quality

of ARI classification systems.

Keys : XGBoost, Grey Wolf Optimizer (GWO), Classification, Acute Respiratory
Tract Infection (ARTI), Hyperparameter Optimization.
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