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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM :  Muhammad Rayhan Rachmansyah / 19081010002

Judul Skripsi :  Implementasi Metode Deep Convolutional Neural
Network (CNN) Model Facenet Sebagai Pencarian
Wajah Untuk Reverse Image Search

Dosen Pembimbing 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si, MT
2. Henni Endah Wahanani, ST, M.Kom

Penelitian ini membahas implementasi metode Deep Convolutional Neural
Network (CNN) menggunakan model FaceNet sebagai fungsi pencarian wajah
untuk sistem reverse image search. Permasalahan utama yang melatarbelakangi
penelitian ini adalah meningkatnya kebutuhan identifikasi wajah yang cepat, akurat,
dan efisien dalam berbagai bidang aplikasi digital. Model FaceNet dipilih karena
kemampuannya mengubah citra wajah menjadi representasi vektor embedding yang
dapat diukur jaraknya untuk menentukan tingkat kemiripan antarwajah. Metodologi
penelitian meliputi proses deteksi wajah, ekstraksi embedding, pelatihan dan
pengujian sistem, serta evaluasi performa berdasarkan jarak antar embedding.
Pengujian dilakukan terhadap kumpulan citra dengan identitas yang sama dan
berbeda untuk menilai kinerja model. Hasil penelitian menunjukkan bahwa rata-
rata jarak embedding untuk identitas sama berada pada nilai 0.3980, sedangkan
untuk identitas berbeda berada pada nilai 0.6532. Model juga menghasilkan akurasi
tinggi, dimana tingkat akurasi yang dihasilkan untuk 100 data uji adalah sebesar
0.95835. Berdasarkan hasil tersebut, implementasi FaceNet terbukti efektif dalam
melakukan pencarian wajah pada sistem reverse image search, dengan tingkat
akurasi yang baik dan kemampuan membedakan kemiripan wajah secara konsisten.
Penelitian ini menunjukkan bahwa embedding berbasis CNN dapat digunakan
sebagai dasar sistem pencarian visual yang andal dan efisien.

Kata kunci : FaceNet, Deep Convolutional Neural Network, Pengenalan Wajah,
Reverse Image Search, Embedding Wajah
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Muhammad Rayhan Rachmansyah / 19081010002

Thesis Title : Implementation Method of Deep Convolutional
Neural Network (CNN) FaceNet Model for Facial
Search in Reverse Image Search Systems

Advisor : 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si, MT
2. Henni Endah Wahanani, ST, M.Kom

This study discusses the implementation of the Deep Convolutional Neural
Network (CNN) method using the FaceNet model as a facial search function for a
reverse image search system. The main motivation behind this research is the
increasing need for fast, accurate, and efficient facial identification across various
digital application domains. FaceNet was selected due to its ability to transform
facial images into vector embeddings whose distances can be measured to
determine the degree of similarity between faces. The research methodology
includes the processes of face detection, embedding extraction, system training and
testing, as well as performance evaluation based on the distances between
embeddings. Testing was conducted on sets of images with both same and different
identities to assess model performance. The results show that the average
embedding distance for same-identity images is 0.3980, while for different
identities it is 0.6532. The model also achieved a high accuracy level, with an
overall accuracy of 0.95835 across 100 test samples. Based on these findings, the
implementation of FaceNet is proven to be effective for facial retrieval in reverse
image search systems, demonstrating strong accuracy and consistent capability in
distinguishing facial similarity. This study indicates that CNN-based embeddings
can serve as a reliable and efficient foundation for visual search systems.

Keywords : FaceNet, Deep Convolutional Neural Network, Face Recognition,
Reverse Image Search, Face Embedding
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