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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Baktiar Yudha Yana/ 21081010324

Judul Skripsi . Analisis Perbandingan Algoritma Xgboost Dan
KNN Dalam Klasifikasi Penyakit Daun Padi
Menggunakan Ekstraksi Hog.

Dosen Pembimbing : 1. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom.

Tanaman padi (Oryza sativa) menjadi salah satu sumber pangan pokok yang
rentan mengalami infeksi penyakit, sehingga berdampak pada penurunan
produktivitas dan kualitas hasil pertanian. Identifikasi awal terhadap gangguan
kesehatan pada daun padi memiliki peranan krusial dalam mempertahankan
kestabilan ketahanan pangan. Studi ini melakukan komparasi kinerja dua algoritma,
yaitu XGBoost dan KNN, untuk mengklasifikasikan jenis penyakit pada daun padi
melalui pendekatan ekstraksi fitur Histogram of Oriented Gradients (HOG).

Data yang digunakan terbagi dalam empat kategori penyakit, meliputi
Bacterial Leaf Blight, Brown Spot, Healthy, dan Leaf Blast, dengan total 180 data
primer dan 1.400 data sekunder diperoleh dari Rice Leaf Disease Dataset di
platform Kaggle. Proses pra-pengolahan data meliputi resize, augmentasi,
grayscale, serta standarisasi nilai piksel sebelum fitur diekstraksi menggunakan
metode HOG. Evaluasi model dilaksanakan dengan tiga variasi pembagian data
pelatihan dan pengujian, yaitu perbandingan 90:10, 85:15, dan 80:20.

Temuan riset memperlihatkan bahwa algoritma KNN dengan parameter k = 2
pada pembagian 90:10 mampu mencapai tingkat akurasi optimal sebesar 91,61%
ketika diuji pada data sekunder, sedangkan algoritma XGBoost dengan konfigurasi
n_estimators 400, max_depth 4, dan learning rate 0,1 memperoleh akurasi 88,89%
pada data primer. Integrasi antara metode HOG dan algoritma KNN menunjukkan
performa terbaik dengan tingkat akurasi yang lebih unggul, membuktikan
keefektifan strategi ini dalam mengidentifikasi penyakit pada daun padi. Hasil
penelitian ini dapat menjadi landasan bagi pengembangan sistem deteksi otomatis

yang lebih efisien dan akurat.

Kata Kunci : ekstraksi HOG, klasifikasi citra, KNN, penyakit daun padi, XGBoost
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Baktiar Yudha Yana/ 21081010324

Thesis Title :  Comparative Analysis of Xgboost and KNN
Algorithms in Rice Leaf Disease Classification
Using Hog Extraction.

Advisor : 1.Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom.

Rice (Oryza sativa) is a staple food source that is susceptible to disease
infection, resulting in decreased productivity and quality of agricultural produce.
Early identification of health problems in rice leaves plays a crucial role in
maintaining stable food security. This study compared the performance of two
algorithms, XGBoost and KNN, to classify rice leaf diseases using a Histogram of
Oriented Gradients (HOG) feature extraction approach.

The data used were divided into four disease categories: Bacterial Leaf Blight,
Brown Spot, Healthy Leaf, and Leaf Blast, with a total of 180 primary and 1,400
secondary data points obtained from the Rice Leaf Disease Dataset on the Kaggle
platform. Data preprocessing included resizing, augmentation, grayscale analysis,
and pixel value standardization before feature extraction using the HOG method.
Model evaluation was conducted with three variations of training and testing data
splits: 90:10, 85:15, and 80:20.

Research findings show that the KNN algorithm with parameter k = 2 at a
90:10 split is able to achieve an optimal accuracy level of 91.61% when tested on
secondary data, while the XGBoost algorithm with a configuration of n_estimators
400, max_depth 4, and learning rate 0.1 obtained an accuracy of §8.89% on
primary data. The integration between the HOG method and the KNN algorithm
shows the best performance with a superior level of accuracy, proving the
effectiveness of this strategy in identifying diseases in rice leaves. The results of this
study can be a basis for the development of a more efficient and accurate automatic

detection system.

Keywords: HOG extraction, image classification, KNN, rice leaf disease, XGBoost
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