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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/NPM :  Dwinggrit Oktaviani Putri / 21083010012
Judul Skripsi . Klasifikasi Suara Aransemen Alat Musik Tiup
Menggunakan Metode Reccurent Neural Network
(RNN)
Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir.Dwi Arman Prasetya, ST., MT.,
IPU., Asean. Eng.
2. Wahyu Syaifullah Jauharis Saputra, S.Kom.,
M.Kom

Alat musik tiup seperti saksofon, klarinet, trumpet, dan lainnya memiliki
karakteristik akustik yang berbeda, misalnya frekuensi, amplitudo, dan bentuk
gelombang yang menjadi ciri khas masing-masing instrumen. Di era digitalisasi,
proses klasifikasi instrumen musik yang digunakan untuk pembuatan lagu atau
aransemen masih banyak dilakukan secara manual. Berbeda dengan penelitian
sebelumnya yang umumnya hanya membahas klasifikasi instrumen musik secara
umum, penelitian ini menggunakan pendekatan yang lebih terfokus pada empat
instrumen musik tiup dengan tujuan meningkatkan ketepatan klasifikasi sekaligus
mengurangi kekeliruan pada instrumen yang terdengar mirip. Penelitian ini
bertujuan mengembangkan sistem klasifikasi instrumen musik tiup menggunakan
metode Recurrent Neural Network (RNN). Proses klasifikasi dilakukan
berdasarkan atribut akustik yang diekstraksi, seperti Mel-Frequency Cepstral
Coefficients (MFCC) dan spektrogram atau sonogram. Setelah tahap ekstraksi
fitur, digunakan recurrent cells berupa LSTM dan GRU untuk menangkap pola
temporal dari data sekuensial, dalam hal ini sinyal audio. Dataset penelitian terdiri
dari 1200 data audio (.wav) yang terbagi atas empat jenis instrumen musik tiup,
yaitu trumpet, baritone, mellophone, dan tuba, dengan masing-masing instrumen
berjumlah 300 data. Hasil pengujian menunjukkan bahwa model LSTM
memperoleh akurasi sebesar 94%, sedangkan model GRU mencapai akurasi
hingga 98%. Perolehan ini menegaskan efektivitas metode RNN, khususnya
arsitektur LSTM dan GRU, dalam mengklasifikasikan instrumen musik tiup
dengan tingkat akurasi yang tinggi. Penelitian ini diharapkan dapat menjadi
landasan untuk pengembangan lebih lanjut pada bidang musik digital pada proses
aransemen musik.

Kata kunci : Alat musik tiup, Klasifikasi, RNN, LSTM, GRU
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ABSTRACT

Student Name / NPM  :  Dwinggrit Oktaviani Putri / 21083010012

Thesis Title . Classification of Wind Instrument Sound
Arrangements Using Recurrent Neural Network
(RNN) Method.

Advisor : 1. Dr. Eng. IrDwi Arman Prasetya, ST., MT.,

IPU., Asean. Eng.
2. Wahyu Syaifullah Jauharis Saputra, S.Kom.,
M.Kom

ABSTRACT

Wind instruments such as saxophone, clarinet, trumpet, and others have distinct
acoustic characteristics, including frequency, amplitude, and waveform, which
serve as unique identifiers for each instrument. In the digital era, the
classification of musical instruments for song production or arrangement is still
largely performed manually. Unlike previous studies that generally focused on
musical instrument classification in a broad sense, this research introduces a
more specific approach targeting four types of wind instruments, aiming to
improve classification accuracy and reduce misclassification among instruments
with similar timbres. This study aims to develop a wind instrument classification
system using the Recurrent Neural Network (RNN) method. The classification
process is based on extracted acoustic features such as Mel-Frequency Cepstral
Coefficients (MFCC) and spectrograms or sonograms. Following feature
extraction, recurrent cells in the form of LSTM and GRU are employed to capture
temporal patterns from sequential data, particularly audio signals. The dataset
consists of 1,200 audio files (.wav) representing four wind instruments (trumpet,
baritone, mellophone, and tuba) with 300 audio samples for each instrument. The
experimental results show that the LSTM model achieved an accuracy of 94%,
while the GRU model reached an accuracy of 98%. These findings highlight the
effectiveness of RNN, specifically the LSTM and GRU architectures, in classifying
wind instruments with high accuracy. This study is expected to serve as a
foundation for further development in the field of digital music, particularly in
supporting automatic arrangement processes.

Keywords: Wind Instruments, Classification, RNN, LSTM, GRU
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DAFTAR NOTASI

Output dari forget gate, berupa nilai antara 0 dan 1.

Membatasi output antara 0 dan 1.

Hidden state dari timestep sebelumnya.

Input audio fitur yang digunakan

Bobot forget gate.

Bias forget gate.

Output dari input gate, berupa nilai antara 0 dan 1.

Hidden state dari timestep sebelumnya.

Bobot input gate.

Bias input gate.

Fungsi aktivasi fanh, membatasi output ke rentang
[-1,1].

Kandidat memori baru yang mungkin ditambahkan

ke cell state.

Bobot kandidat memori baru.

Bias kandidat memori.

cell state yang telah diperbarui

Output dari forget gate dengan menentukan
seberapa banyak memori lama yang dipertahankan.
Cell state dari timestep sebelumnya.

Output dari input gate, untuk menentukan seberapa
banyak informasi baru yang akan disimpan.

bobot output gate

Bias untuk output gate.

hasil prediksi yang benar dan sesuai dengan
realitas.

hasil prediksi yang benar tetapi tidak sesuai dengan
realitas.

hasil prediksi yang salah tetapi masih sesuai dengan
realitas.
hasil prediksi dan realitas salah.
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