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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Muhammad Fauzi Taj Aziz/ 21082010234

Judul Skripsi . Prediksi Motif-Motif Batik Khas Solo dan Jogja
Menggunakan Metode MixConv
Dosen Pembimbing : 1. Agung Brastama Putra, S.Kom., M.Kom

2. Tri Luhur Indayanti Sugata, S.ST., M.IM

Penelitian ini membahas penerapan metode MixConv (Mixed Depthwise
Convolutional Kernels) sebagai algoritma utama dari MixNet untuk klasifikasi citra
motif batik. MixConv dipilih karena kemampuannya menangani multi-scale feature
maps yang lebih baik dibandingkan dengan metode konvolusi standar. Penelitian
ini menunjukkan bahwa penggunaan MixConv dalam model deep learning
memiliki potensi yang menjanjikan. Penelitian ini akan mengklasifikasikan 8 kelas
menggunakan 531 citra yang diambil dari internet. Penelitian ini juga akan
menggunakan metode Stratified K-Fold Cross-Validation sebagai solusi dari dataset
yang imbalanced. Pada penelitian ini, akan dilakukan pelatihan dari 30 skenario
model menggunakan MixNet di Google Colaboratory untuk mengetahui versi
MixNet yang terbaik pada dataset penelitian ini. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa model MixNet-S di Fold Dua yang sudah di Pretrained mencapai Validation
Accuracy sebesar 0.9234 dan Validation Loss sebesar 0.4322. Sebagai kontribusi
tambahan, sistem ini telah berhasil diterapkan melalui proses deployment
menggunakan API berbasis cloud melalui Google Cloud Service, sehingga
memungkinkan pengguna untuk mengakses model langsung dari web yang di
deploy dengan Vercel tanpa perlu menginstal aplikasi. Diharapkan pendekatan ini
dapat digunakan oleh peneliti lain untuk meningkatkan aksesibilitas publik terhadap
sistem klasifikasi berbasis kecerdasan buatan agar bisa dilakukan testing oleh
peneliti lain serta memperluas penerapan MixConv dalam bidang serupa.

Kata kunci: Motif Batik, Machine Learning, MixConv, Cross-Validation, Prediksi
Citra,.
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Muhammad Fauzi Taj Aziz/ 21082010234

Thesis Title . Prediksi Motif-Motif Batik Khas Solo dan Jogja
Menggunakan Metode MixConv

Advisors : 1. Agung Brastama Putra, S.Kom., M.Kom

2. Tri Luhur Indayanti Sugata, S.ST., M.IM

This study discusses the application of the MixConv method (Mixed Depthwise
Convolutional Kernels) as the core algorithm of MixNet for classifying batik pattern
images. MixConv was chosen due to its superior ability to handle multi-scale feature
maps compared to standard convolution methods. The findings indicate that using
MixConv in deep learning models holds promising potential. The study classifies
eight classes using 531 images collected from the internet. To address the issue of
imbalanced datasets, Stratified K-Fold Cross-Validation is employed. In this
research, 30 model training scenarios using MixNet are conducted on Google
Colaboratory to determine the best-performing MixNet variant for the dataset. The
results show that the pretrained MixNet-S model on Fold Dua achieved a validation
accuracy of 0.9234 and a validation loss of 0.4322. As an additional contribution,
the system has been successfully deployed via a cloud-based API using Google
Cloud Service, enabling users to access the model directly through a web interface
deployed with Vercel, without the need to install any applications. It is hoped that
this approach can be utilized by other researchers to enhance public accessibility to
Al-based classification systems and to further expand the application of MixConv
in related fields.

Keywords: Motif Batik, Machine Learning, MixConv, Cross-Validation, Image
Prediction.
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