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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/NPM  : Andry Syva Maldini / 21083010085

Judul Skripsi . Implementasi Faster R-CNN Dan OCR Dengan
Pendekatan Natural Language Processing Untuk
Deteksi Iklan Judi Online

Dosen Pembimbing : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom.
2. Dr. Eng. Ir. Dwi Arman Prasetya., ST., MT.,
IPU., Asean. Eng

Penyebaran iklan judi online melalui media sosial semakin marak dan kerap
dilakukan secara terselubung menggunakan watermark visual dan eufemisme teks,
sehingga menyulitkan proses moderasi konten secara manual. Penelitian ini
bertujuan mengembangkan sistem deteksi otomatis untuk mengidentifikasi konten
iklan judi online dengan pendekatan end-to-end berbasis kecerdasan buatan.
Metodologi yang digunakan mencakup pelatihan model deteksi objek
menggunakan Faster R-CNN (ResNet-50 + FPN), ekstraksi teks dengan Optical
Character Recognition berbasis TrOCR, dan klasifikasi teks menggunakan model
BERT. Dataset pelatihan diperoleh melalui proses anotasi manual dan augmentasi
dengan Roboflow. Evaluasi model menunjukkan bahwa Faster R-CNN mencapai
MAP@0.50 sebesar 98,1%, model TrOCR menghasilkan Character Error Rate
(CER) 4,6% dan Word Error Rate (WER) 29%, sedangkan model BERT untuk
klasifikasi teks memperoleh akurasi sebesar 99% dengan precision dan recall tinggi
pada kedua kelas. Ketiga komponen ini diintegrasikan dalam pipeline berbasis
Flask, memungkinkan pengguna mengunggah gambar atau video pendek untuk
diproses dan dianalisis secara otomatis. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
sistem mampu mendeteksi dan mengklasifikasikan iklan judi online, termasuk yang
tersamarkan, secara efektif dan efisien, serta dapat digunakan sebagai alat bantu
moderasi konten di platform digital.

Kata kunci : Deteksi Objek, Faster R-CNN, TrOCR, BERT, Iklan Judi Online,
Kecerdasan Buatan, Moderasi Konten
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Andry Syva Maldini / 21083010085

Thesis Title : Implementation of Faster R-CNN and OCR with a
Natural Language Processing Approach for
Detecting Online Gambling Advertisements

Advisor : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom.
2. Dr. Eng. Ir. Dwi Arman Prasetya., ST., MT.,
IPU., Asean. Eng

The proliferation of online gambling advertisements on social media has
increasingly adopted covert strategies such as visual watermarks and textual
euphemisms, making manual content moderation ineffective. This research aims to
develop an automated detection system for identifying online gambling
advertisements using an end-to-end artificial intelligence approach. The
methodology involves object detection using Faster R-CNN (ResNet-50 + FPN),
text extraction using Transformer-based Optical Character Recognition (TrOCR),
and semantic classification using BERT-based Natural Language Processing. The
dataset was collected and annotated manually, followed by augmentation using
Roboflow. Evaluation results show that the Faster R-CNN model achieved a
mAP@0.50 of 98.1%, TrOCR recorded a Character Error Rate (CER) of 4.6% and
a Word Error Rate (WER) of 29%, while the BERT classification model achieved
99% accuracy, with high precision and recall for both classes. These components
were integrated into a Flask-based web pipeline, allowing users to upload images
or short videos for automatic detection and classification. The system effectively
detects both explicit and obfuscated gambling advertisements and provides a
practical tool to support content moderation efforts on digital platforms.

Keywords: Object Detection, Faster R-CNN, TrOCR, BERT, Online Gambling
Ads, Artificial Intelligence, Content Moderation
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DAFTAR NOTASI

Fungsi pemetaan (mapping) yang dipelajari oleh blok jaringan
konvensional.

Fungsi residual (H(x)—x) yang dipelajari oleh blok residual pada
arsitektur ResNet.

Jumlah grid cell dalam gambar

Jumlah prediktor bounding box per grid cell

Parameter bobot yang mengatur signifikansi dari box loss dalam
total loss.

Fungsi indikator yang bernilai 1 jika objek terdeteksi pada box loss
dalam total loss.

Koordinat titik tengah (center point) dari bounding box prediksi.

Koordinat titik tengah (center point) dari bounding box ground
truth.

Ukuran lebar (width) dan tinggi (height) dari bounding box
prediksi.

Ukuran lebar (width) dan tinggi (height) dari bounding box ground
truth.

Probabilitas prediksi untuk kelas c pada grid ke-i.

Label sebenarnya (ground truth) untuk kelas ¢ pada grid ke-i
(bernilai 1 atau 0).
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