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ABSTRAK

Nama Mahasiswa /NPM :  Rangga Widiasmara / 21081010085

Judul Skripsi . Klasifikasi Emosi pada Teks Bahasa Indonesia dan
Emoji menggunakan Algoritma Hybrid CNN-
BiLSTM

Dosen Pembimbing :  1.Dr. Ir. I Gede Susrama Mas Diyasa, ST. MT. IPU
2. Chrystia Aji Putra, S.Kom., MT.

Penelitian ini merancang dan mengevaluasi secara komparatif empat arsitektur model
deep learning untuk mengatasi tantangan klasifikasi emosi pada teks dan emoji
berbahasa Indonesia yang kompleks dan ambigu. Dengan membandingkan pendekatan
hybrid (serial vs. paralel) dari Convolutional Neural Network (CNN) dan Bidirectional
Long Short-Term Memory (BiLSTM) serta skema input (tunggal vs. ganda) pada
dataset Emotion Twitter dari IndoNLU, penelitian ini menemukan bahwa pemrosesan
fitur emoji secara eksplisit melalui skema input ganda secara signifikan meningkatkan
kinerja. Model terbaik, yaitu arsitektur hybrid paralel dengan input ganda, berhasil
mencapai akurasi pengujian sebesar 90,16% dan Macro F1-Score 0,90. Model ini
terbukti efektif dalam menangani kelas ambigu seperti 'takut' dan 'sedih’, meskipun
tantangan yang persisten tetap ada dalam membedakan kelas 'senang' dan 'sedih' akibat
kompleksitas linguistik. Hasil ini menyimpulkan bahwa pendekatan hybrid CNN-
BiLSTM dengan arsitektur paralel dan multi-input merupakan metode yang sangat
efektif dan menjanjikan untuk analisis emosi pada konten digital berbahasa Indonesia.

Kata kunci: Klasifikasi Emosi, Hybrid CNN-BiLSTM, Pemrosesan Bahasa Alami,
Analisis Sentimen, Teks dan Emoji, Deep Learning
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Rangga Widiasmara / 21081010085

Thesis Title :  Emotion Classification in Indonesian Text and
Emoji using Hybrid CNN-BIiLSTM Algorithm

Advisor : 1.Dr. Ir. I Gede Susrama Mas Diyasa, ST. MT. IPU

2. Chrystia Aji Putra, S.Kom., MT.

This research designs and comparatively evaluates four deep learning model
architectures to address the challenges of emotion classification in complex and
ambiguous Indonesian text and emoji. By comparing hybrid approaches (serial vs.
parallel) of Convolutional Neural Network (CNN) and Bidirectional Long Short-Term
Memory (BiLSTM) as well as input schemes (single vs. dual) on the Emotion Twitter
dataset from IndoNLU, this study finds that explicitly processing emoji features
through a dual-input scheme significantly improves performance. The best model, a
parallel hybrid architecture with dual inputs, successfully achieved a test accuracy of
90.16% and a Macro F1-Score of 0.90. This model proved effective in handling
ambiguous classes like 'fear' and 'sadness', although a persistent challenge remains in
distinguishing between 'happy' and 'sadness' classes due to linguistic complexities.
These results conclude that the hybrid CNN-BiLSTM approach with a parallel and
multi-input architecture is a highly effective and promising method for emotion

analysis in Indonesian digital content.

Keywords: Emotion Classification, Hybrid CNN-BiLSTM, Natural Language
Processing, Sentiment Analysis, Text and Emoji, Deep Learning
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