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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/NPM :  Yuaini Pranajelita / 21081010204

Judul Skripsi : Optimasi Segmentasi Bentuk untuk
Mengklasifikasi  Penyakit Daun Jagung
Menggunakan Metode Faster R-CNN (Region
Convolutional Neural Network) dan SVM
(Support Vector Machine)

Dosen Pembimbing : 1. Yisti Vita Via, S.T., M.Kom.
2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Klasifikasi citra merupakan salah satu tantangan utama dalam bidang
pengolahan citra digital dan computer vision. Penelitian ini bertujuan untuk
mengklasifikasikan penyakit pada daun jagung menggunakan metode Faster R-
CNN, serta membandingkannya dengan kombinasi metode Faster R-CNN dan
SVM. Model Faster R-CNN digunakan untuk mendeteksi objek dalam gambar,
sedangkan SVM untuk mengklasifikasikan fitur yang telah di ekstraksi dari gambar
tersebut. Dataset yang digunakan bersumber dari Kaggle dan data yang diambil
secara langsung di ladang jagung. Proses penelitian melibatkan tahapan
transformasi data, augmentasi data, split data, serta pengujian parameter pada
model SVM seperti kernel, nilai C, Gamma, dan degree. Evaluasi performa
dilakukan mengguakan akurasi, Presisi, recall, dan F1-Score. Hasil pengujian
menunjukkan bahwa skenario split data 60:20:20 menghasilkan performa terbaik
untuk kedua jenis data. Pada data langsung, metode Faster R-CNN memberikan
hasil terbaik dengan akurasi 98,89%, Presisi 98,94%, recall 98,89%, dan F1-Score
98,90. Sementara pada data Kaggle, metode Aybird Faster R-CNN dan SVM
memberikan hasil paling tinggi dengan nilai akurasi, Presisi, recall, dan F1-Score
masing — masing sebesar 98,88%. Pemilihan parameter pada SVM juga sangat
mempengaruhi hasil Klasifikasi, dimana kernel poly dan parameter C=0.1
menghasilkan performa tertinggi untuk data langsung, sedangkan pada data Kaggle
kernel poly dengan degree 2 dan gamma 0.1 memberikan hasil yang lebih baik

dibandingkan kernel lainnya.
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Kata kunci : Klasifikasi citra, Faster R-CNN, SVM, ekstraksi fitur, deteksi objek,
hybird model, penyakit daun jagung



ABSTRACT

Student Name / NPM . Yuaini Pranajelita / 21081010204

Thesis Title . Shape  Segmentation  Optimization  for
Classifying Corn Leaf Diseases Using Faster R-
CNN (Region Convolutional Neural Network)
and SVM (Support Vector Machine) Methods

Advisor : 1. Yisti Vita Via, S.T., M.Kom.
2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Image classification is one of the main challenges in the field of digital
image processing and computer vision. This study aims to classify diseases in corn
leaves using the Faster R-CNN method, and compare it with a combination of the
Faster R-CNN and SVM methods. The Faster R-CNN model is used to detect objects
in images, while SVM is used to classify features that have been extracted from the
image. The dataset used is sourced from Kaggle and data taken directly in corn
fields. The research process involves the stages of data transformation, data
augmentation, data split, and testing parameters on the SVM model such as kernel,
C value, Gamma, and degree. Performance evaluation is carried out using
accuracy, Precision, recall, and F1-Score. The test results show that the 60:20:20
data split scenario produces the best performance for both types of data. On direct
data, the Faster R-CNN method gives the best results with an accuracy of 98.89%,
Precision of 98.94%, recall of 98.89%, and FI-Score of 98.90. Meanwhile, in
Kaggle data, the Faster R-CNN and SVM hybrid methods provide the highest
results with accuracy, precision, recall, and F1-Score values of 98.88% each. The
selection of parameters in SVM also greatly affects the classification results, where
the poly kernel and parameter C = 0.1 produce the highest performance for direct
data, while in Kaggle data the poly kernel with degree 2 and gamma 0.1 gives better
results than other kernels.

Keywords : Image classification, Faster R-CNN, SVM, feature extraction, object

detection, hybird model, corn leaf disease
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