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ABSTRAK

Nama Mahasiswa /NPM : Mochammad Andika Putra Mubarok

Judul Skripsi: . Implementasi Convolutional Neural Networks
Untuk Klasifikasi Citra Tomat Menggunakan
Keras

Dosen Pembimbing . 1. Budi Nugroho, S.Kom., M.Kom.

2. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.

ABSTRAK

Klasifikasi citra tomat merupakan salah satu aplikasi penting dalam bidang
pertanian dgital, khususnya untuk mendeteksi kualitas dan jenis toat secara
keseluruhan. Penelitian ini  bertujuan untuk mengimplementasikan dan
mengevaluasi kinerja Convolutional Neural Neworks (CNN) dalam mengklasifikasi
citra tomat menggunkan pustaka Keras. Dataset yang digunakan terdiri dari
berbagai gambar tomat dengan kategori yang berbeda seperti tomat matang, mentah,
dan busuk. Arsitektur CNN dirancang dengan beberapa lapisan konvolusi, pooling,
dan fully connected, serta dioptimasi menggunakan algoritma Adam. Hasil
pelatihan menunjukkan bahwa model Mobilenet mendapatkan 93%, Desenet
mendapatkan 97% dan Resnet mendapatkan 83%. Penelitian ini membuktikan
bahwa CNN merupakan metode yang efektif dan efisien untuk klasifikasi citra
tomat, serta memberikan kontribusi pada pengembangan sistem pertanian berbasis

kecerdasan buatan.

Kata kunci : Klasifikasi citra, tomat, convolutional neural networks, Keras, deep
learning, Mobilenet, Densenet, Resnet.






ABSTRACT

Student Name / NPM :  Mochammad Andika Putra Mubarok/18081010129

Thesis Title :Implementasi Convolutional Neural Networks
Untuk Klasifikasi Citra Tomat menggunakan
Keras.

Advisor . 1. Budi Nugroho, S.Kom., M.Kom.
2. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.

ABSTRACT

Tomato image classification is one of the important applications in digital
agriculture, especially to detect the quality and type of tomatoes as a whole. This
study aims to implement and evaluate the performance of Convolutional Neural
Networks (CNN) in classifying tomato images using the Keras library. The dataset
used consists of various tomato images with different categories such as ripe,
unripe, and rotten tomatoes. The CNN architecture is designed with several
convolutional, pooling, and fully connected layers, and is optimized using the Adam
algorithm. The training results show that the Mobilenet model gets 93%, Desenet
gets 97% and Resnet gets 83%. This study proves that CNN is an effective and
efficient method for tomato image classification, and contributes to the development

of artificial intelligence-based agricultural systems.

Keywords: image classification, tomato, convolutional neural networks, Keras, deep
learning, Mobilenet, Densenet, Resnet.
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