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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM :  Alfian Rachmad Dianto / 20081010011
Analisis Perbandingan Klasifikasi Citra Penyakit
Pada Daun Jeruk Menggunakan Algoritma
MobileNetV3-Large dan EfficientNet-BO

Dosen Pembimbing : 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom, M.Kom
2. Hendra Maulana, S.Kom, M.Kom

Jeruk (Citrus spp.) merupakan salah satu komoditas buah yang banyak dikonsumsi
oleh masyarakat karena kandungan nutrisinya yang tinggi. Namun demikian,
tantangan budidaya jeruk adalah serangan penyakit yang menyebabkan gagal
panen. Tujuan dari penelitain ini adalah untuk mengevaluasi efisiensi dan kinerja
algoritma MobileNetV3-Large serta EfficientNet-B0O dalam melakukan klasifikasi
citra penyakit pada daun jeruk, baik menggunakan data yang diperoleh secara
mandiri maupun dari platform terbuka seperti Kaggle. Penelitian ini juga bertujuan
untuk membandingkan kedua arsitektur guna menentukan model yang paling sesuai
untuk dikembangkan lebih lanjut sebagai sistem klasifikasi berbasis website atau
aplikasi mobile yang efektif dan efisien. Metode penelitian ini menggunakan
pendekatan kuantitatif eksperimental. Model diuji melalui skenario variasi
hyperparameter dan optimizer, kemudian dievaluasi menggunakan metrik
Accuracy, Precision, Recall, dan Fl-score. Penelitian ini menunjukkan bahwa
algoritma MobileNetV3-Large dan EfficientNet-BO efektif dalam mengklasifikasi
citra penyakit daun jeruk, baik pada data mandiri maupun data Kaggle. Hasil terbaik
diperoleh pada rasio data 70-20-10, optimizer RMSprop, dan learning rate 0,1
dengan early stopping. Analisis distribusi kombinasi terbaik juga
merekomendasikan konfigurasi 60-30-10, optimizer Adam, learning rate 0,1, dan
epoch 15 atau 30. Kombinasi ini dinilai optimal untuk klasifikasi citra dengan data

terbatas dan distribusi kelas tidak seimbang.

Kata Kunci: Perbandingan Klasifikasi, MobileNetV3-Large, EfficientNet-BO
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ABSTRACT

Nama Mahasiswa / NPM :  Alfian Rachmad Dianto / 20081010011
Analisis Perbandingan Klasifikasi Citra Penyakit
Pada Daun Jeruk Menggunakan Algoritma
MobileNetV3-Large dan EfficientNet-BO

Dosen Pembimbing : 3. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom, M.Kom
4. Hendra Maulana, S.Kom, M.Kom

Oranges (Citrus spp.) are one of the most widely consumed fruits due to their high
nutritional content. However, the challenge in orange cultivation is disease
infestation, which causes crop failure. The objective of this study is to evaluate the
efficiency and performance of the MobileNetV3-Large and EfficientNet-BO
algorithms in classifying disease images on citrus leaves, using both self-collected
data and data from open platforms such as Kaggle. This study also aims to compare
the two architectures to determine the most suitable model for further development
as an effective and efficient web-based or mobile application classification system.
The research method employed a quantitative experimental approach. The models
were tested through hyperparameter and optimizer variation scenarios and
evaluated using the Accuracy, Precision, Recall, and F1-score metrics. This study
shows that the MobileNetV3-Large and EfficientNet-B0 algorithms are effective in
classifying citrus leaf disease images, both on independently collected data and
Kaggle data. The best results were obtained with a data ratio of 70-20-10, the
RMSprop optimizer, and a learning rate of 0.1 with early stopping. Analysis of the
best combination distribution also recommends the configuration 60-30-10, Adam
optimizer, learning rate 0.1, and 15 or 30 epochs. This combination is considered
optimal for image classification with limited data and an unbalanced class

distribution.

Keywordi: Comparison of Classifications, MobileNetV3-Large, EfficientNet-
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