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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM Ach.Diki Prasetyo / 21081010055

Judul Skripsi PREDIKSI RISIKO DIABETES
MENGGUNAKAN ENSEMBLE WEIGHTED
VOTING DENGAN ALGORITMA LOGISTIC
REGRESSION, SVM, DAN RANDOM FOREST

Dosen Pembimbing 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.
2. Retno Mumpuni, S.Kom, M.Sc

Diabetes merupakan penyakit kronis yang terus meningkat jumlah penderitanya
secara global, sehingga dibutuhkan sebuah solusi pencegahan seperti penggunaan
sistem prediksi dini risiko diabetes. Penelitian ini bertujuan untuk membuat dan
menguji model prediksi risiko diabetes menggunakan metode Ensemble Weighted
Voting yang menggabungkan tiga algoritma machine learning, yaitu Logistic
Rregression, Support Vector Machine,dan Random Forest. Data yang digunakan
berasal dari survei "Behavioral Risk Factor Surveillance System" (BRFSS) tahun
2021 yang diambil dari Kaggle, serta data primer yang diambil di Indonesia
menggunakan google form. Pengujian model dilakukan menggunakan confusion
matriks dengan metrik evaluasi accuracy, precision, recall, dan F1-score. Dari
hasil pengujian, model Ensemble memberikan hasil akurasi yang lebih tinggi
dibandingkan dengan model tunggal. Pada skenario 1 dan 2, model ensemble
mendapatkan akurasi tertinggi 74,89% dan 74,57%. Pada skenario 4, yang dilatih
menggunakan 5% data kaggle dan di uji menggunakan data lokal, model
mendapatkan akurasi tertinggi yaitu 90,00%. Meskipun pada skenario 3 model
random forest mendapatkan akurasi yang lebih tinggi. Secara keseluruhan model
yang menggunakan ensemble memberikan hasil yang lebih baik, dengan akurasi
yang lebih tinggi dibandingkan model tunggal pada berbagai skenario. Sistem
prediksi risiko diabetes juga telah berhasil diimplementasikan dalam bentuk
website dengan menggunakan Flask sebagai backend dan Laravel sebagai frontend.

Kata kunci : Logistic Regression, Random forest, SVM, Ensemble, Prediksi
Diabetes
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ABSTRACT

Student Name / NPM Ach.Diki Prasetyo / 21081010055

Thesis Title DIABETES RISK PREDICTION USING
ENSEMBLE WEIGHTED VOTING WITH
LOGISTIC REGRESSION, SVM, AND
RANDOM FOREST ALGORITHMS

Advisors 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.
2. Retno Mumpuni, S.Kom, M.Sc

Diabetes mellitus is a chronic disease that continues to increase in number of
sufferers globally, so a preventive solution is needed such as the use of an early
prediction system for diabetes risk. This study aims to develop and test a diabetes
risk prediction model using the Ensemble Weighted Voting method that combines
three machine learning algorithms, namely Logistic Regression, Support Vector
Machine, and Random Forest. The dataused comes from the 2021 "Behavioral Risk
Factor Surveillance System" (BRFSS) survey taken from Kaggle, as well as
primary data taken in Indonesia using Google Form. Model testing was carried out
using a confusion matrix with evaluation metrics of accuracy, precision, recall, and
F1-score. The test results show that the Ensemble model is able to provide better
accuracy results compared to a single model. In scenarios 1 and 2, the ensemble
model gets the highest accuracy with values of 74,89% and 74,57%. Then, in
scenario 4, which is only trained using 5% of Kaggle data and tested using local
data, the model gets the highest accuracy of 90,00%. Although in scenario 3 the
random forest model obtained higher accuracy, overall the model using the
ensemble showed better performance, with higher accuracy values than the single
model in most scenarios. The diabetes prediction risk system has also been
successfullyimplementedin the form of a website using Flask as the backend and
Laravel as the frontend.

Keywords : Logistic Regression, Random forest, SVM, Ensemble, Diabetes
Prediction
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