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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Tsabita Safana Mustofa / 21081010282

Judul Skripsi . Pengenalan Huruf Hiragana Menggunakan Metode
Histogram of Oriented Gradients (HOG) dan
Support Vector Machine (SVM)

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.
2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Hiragana adalah sistem penulisan dasar yang paling sering digunakan untuk
menulis kata-kata asli bahasa Jepang. Huruf Hiragana memiliki tantangan tersendiri
dalam proses pengenalan dikarenakan huruf-huruf tersebut memiliki bentuk unik.
Penelitian ini bertujuan mengembangkan sistem pengenalan huruf Hiragana secara
otomatis dengan menggunakan metode HOG sebagai ekstraksi fitur dan SVM
sebagai metode klasifikasi. Dataset yang digunakan terdiri dari 4.600 citra huruf
Hiragana dengan jumlah masing-masing 100 citra untuk setiap kelas huruf. Pada
tahap preprocessing, seluruh citra diubah terlebih dahulu ke format grayscale,
kemudian diubah ukurannya menjadi 64x64 piksel. Ekstraksi fitur dilakukan
menggunakan HOG dengan parameter ukuran sel 8x8 piksel, blok 2x2 sel, dan 9
bin orientasi. Model SVM dilatih menggunakan tiga kernel yang berbeda dengan
pengujian terhadap beberapa kombinasi parameter C dan gamma dengan variasi
pembagian proporsi data yang berbeda untuk mendapatkan performa terbaik. Hasil
pengujian menunjukkan bahwa model mencapai akurasi sebesar 97,50%, precision
97,59%, recall 97,50%, dan fI-score 97,49% pada model HOG-SVM dengan
kernel RBF, nilai C = 10, dan gamma = 0.01 pada proporsi dataset 80:20. Performa
ini menunjukkan bahwa metode HOG dan SVM sangat efektif dalam mengenali
huruf Hiragana, bahkan ketika huruf tersebut memiliki bentuk yang mirip. Model
terbaik ini kemudian diimplementasikan dalam antarmuka web menggunakan Flask
untuk memudahkan pengguna dalam mencoba pengenalan huruf secara interaktif.
Penelitian ini diharapkan dapat menjadi dasar pengembangan sistem pembelajaran

bahasa Jepang berbasis teknologi.

Kata kunci: Hiragana, HOG, SVM, Pengolahan Citra, Pengenalan Karakter
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Tsabita Safana Mustofa / 21081010282

Thesis Title . Recognition of Hiragana Characters Using
Histogram of Oriented Gradients (HOG) and
Support Vector Machine (SVM)

Advisor : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.
2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Hiragana is the most commonly used basic writing system for writing native
Japanese words. Hiragana characters pose unique challenges in the recognition
process due to their distinctive shapes. This study aims to develop an automatic
Hiragana character recognition system using the HOG method for feature extraction
and SVM as the classification method. The dataset used consists of 4,600 Hiragana
character images, with 100 images for each character class. During the
preprocessing stage, all images are first converted to grayscale format and then
resized to 64x64 pixels. Feature extraction was performed using HOG with
parameters of 8x8 pixel cell size, 2x2 cell block, and 9 orientation bins. The SVM
model was trained using three different kernels with testing of several combinations
of C and gamma parameters with varying data proportion divisions to obtain the
best performance. The test results show that the model achieves an accuracy of
97.50%, precision of 97.59%, recall of 97.50%, and an F1-score of 97.49% on the
HOG-SVM model with an RBF kernel, C = 10, and gamma = 0.01 on an 80:20
dataset split. This performance demonstrates that the HOG and SVM methods are
highly effective in recognizing Hiragana characters, even when the characters have
similar shapes. The best model was then implemented in a web interface using Flask
to facilitate users in trying interactive character recognition. This research is
expected to serve as a foundation for the development of Japanese language

learning systems based on technology.

Keywords: Hiragana, HOG, SVM, Image Processing, Character Recognition
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