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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Lintang Sari Putri Wardhani / 21081010247

Judul Skripsi : Penerapan KNN dalam Klasifikasi Daun Herbal
dengan Ciri Tulang Menyirip Menggunakan Deep
Features

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.

2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Indonesia memiliki keanekaragaman hayati yang tinggi, termasuk berbagai
jenis tanaman obat keluarga yang berperan penting dalam pengobatan tradisional.
Namun, identifikasi jenis daun tanaman obat seringkali sulit dilakukan secara
manual karena kemiripan bentuk daun, sehingga diperlukan metode klasifikasi
yang akurat dan efisien. Penelitian ini mengusulkan metode klasifikasi daun herbal
dengan ciri tulang menyirip menggunakan pendekatan deep learning dan machine
learning. Model yang diusulkan merupakan kombinasi ekstraksi fitur menggunakan
arsitektur CNN ResNet-50 dan klasifikasi menggunakan algoritma KNN. Model
CNN-KNN ini dirancang untuk menangkap ciri visual yang kompleks dari citra
daun dam mengelompokkan jenis daun secara efektif.

Dataset yang digunakan terdiri dari 600 citra daun dari enam jenis tanaman
herbal, yaitu daun kunyit kuning, daun kunyit putih, daun temu hitam, daun temu
kunci, daun temu putih, dan daun temulawak, masing-masing sebanyak 100 citra.
Evaluasi performa menunjukkan bahwa model CNN-KNN mencapai akurasi
klasifikasi sebesar 99,17%, lebih tinggi dibandingkan penggunaan ResNet-50 atau
KNN tunggal.

Model akhir diitmplementasikan dalam platform berbasis web menggunakan
Flask yang mampu menerima input gambar daun dan memberikan hasil prediksi
secara real-time. Hasil penelitian ini diharapkan dapat menjadi referensi dalam
pengembangan sistem identifikasi tanaman obat secara digital yang praktis, akurat,

dan mudah diakses untuk kebutuhan edukasi maupun penelitian lanjutan.

Kata kunci : Ekstraksi Fitur, Flask, KNN, Machine learning, ResNet-50
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Lintang Sari Putri Wardhani /21081010247

Thesis Title : Application of KNN in Herbal Leaf Classification
with Pinnate Vein Features Using Deep Features

Advisor : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.

2. Hendra Maulana, S.Kom., M.Kom.

Indonesia possesses rich biodiversity, including a wide variety of medicinal
plants that play a significant role in traditional medicine. However, identifying
medicinal plant leaves manually can be challenging due to the visual similarity
between leaf types, thus necessitating an accurate and efficient classification
method. This study proposes a classification method for herbal leaves with pinnate
venation characteristics using a combination of deep learning and machine learning
approaches. The proposed model integrates feature extraction using the ResNet-50
CNN architecture with classification performed by the K-Nearest Neighbors (KNN)
algorithm. This CNN-KNN model is designed to capture complex visual features
from leaf images and effectively categorize different leaf types.

The dataset consists of 600 leaf images from six types of herbal plants:
yellow turmeric, white turmeric, black temu, temu kunci, white temu, and
temulawak, with 100 images for each class. Performance evaluation shows that the
CNN-KNN model achieved a classification accuracy of 99.17%, which is higher
than using ResNet-50 or KNN alone.

The final model was implemented on a web-based platform using Flask,
capable of receiving leaf image inputs and providing real-time classification results.
The findings of this research are expected to serve as a reference for the
development of practical, accurate, and accessible digital systems for medicinal

plant identification, supporting educational and further research purposes.

Keywords: Feature Extraction, Flask, KNN, Machine learning, ResNet-50
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