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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM :  Safira Najma Pramiswari / 21083010074

Judul Skripsi : Prediksi Harga Bahan Pangan dengan Pendekatan
Model Vector Moving Average (VMA) di
Surabaya dan Malang

Dosen Pembimbing : 1. Trimono, S.Si., M.Si
2. Dr. Ir. | Gede Susrama Mas Diyasa, ST., MT.

Fluktuasi harga bahan pangan hewani merupakan masalah signifikan di Indonesia,
terutama bagi masyarakat berpenghasilan rendah, karena berdampak langsung
terhadap pola konsumsi protein hewani yang masih tergolong rendah. Pada tahun
2023, harga daging sapi mengalami kenaikan hingga 11%, sementara daging ayam
naik sebesar 4,55%, yang turut mendorong tingkat inflasi di Provinsi Jawa Timur.
Selain itu, harga komoditas ikan seperti ikan tongkol dan ikan bandeng juga
menunjukkan fluktuasi yang memengaruhi daya beli masyarakat serta konsumsi
protein hewani secara keseluruhan, yang masih tertinggal dibandingkan negara-negara
Asia lainnya. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk memprediksi harga
komoditas pangan hewani di Kota Surabaya dan Kabupaten Malang menggunakan
metode Vector Moving Average (VMA), yang mampu menganalisis hubungan antar
variabel dalam deret waktu multivariat untuk menghasilkan prediksi yang akurat.
Penelitian ini mencakup Harga Daging Sapi, Ayam, Ikan tongkol, dan Ikan Bandeng
per kilogram sepanjang harinya selama tahun 2023. Hasil analisis Prediksi selama 30
hari kedepan di awal tahun 2024, menunjukkan bahwa model terbaik untuk prediksi
harga di Surabaya adalah VMA(2), sedangkan di Kabupaten Malang adalah VMA(3),
berdasarkan pola ACF, nilai AIC, dan nilai MAPE. Hasil evaluasi menggunakan nilai
Mean Absolute Percentage Error (MAPE) menunjukkan bahwa di Surabaya, daging
sapi (1,30%) dan daging ayam (2,70%) memiliki akurasi tinggi, sedangkan ikan
tongkol (15,72%) dan ikan bandeng (18,38%) masuk kategori baik. Di Kabupaten
Malang, model VMA(3) memberikan hasil prediksi yang lebih konsisten, dengan
seluruh komoditas menunjukkan nilai MAPE <10%, yakni daging sapi (5,20%),
daging ayam (2,88%), ikan tongkol (5,38%), dan ikan bandeng (2,26%).

Kata kunci : Fluktuasi Harga, Bahan Pangan Hewani, Prediksi Harga, Vector
Moving Average (VMA), MAPE
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ABSTRACT

Student Name / NPM . Safira Najma Pramiswari / 21083010074

Thesis Title : Food Price Prediction Using The Vector Moving
Average (VMA) Model In Surabaya And Malang

Advisor : 1. Trimono, S.Si., M.Si

2. Dr. Ir. | Gede Susrama Mas Diyasa, ST., MT.

ABSTRACT

Fluctuations in animal food prices are a significant problem in Indonesia, especially
for low-income communities, because they have a direct impact on animal protein
consumption patterns, which are still relatively low. In 2023, beef prices increased by
11%, while chicken prices increased by 4.55%, which also contributed to the inflation
rate in East Java Province. In addition, the prices of fish commodities such as tuna
and milkfish also show fluctuations that affect people's purchasing power and overall
animal protein consumption, which is still lagging behind other Asian countries.
Therefore, this study aims to predict animal food commaodity prices in Surabaya City
and Malang Regency using the Vector Moving Average (VMA) method, which is able
to analyze the relationship between variables in a multivariate time series to produce
accurate predictions. This study covers the Price of Beef, Chicken, Tuna, and Milkfish
per kilogram throughout the day during 2023. The results of the Prediction analysis
for the next 30 days in early 2024, show that the best model for price prediction in
Surabaya is VMA(2), while in Malang Regency is VMA(3), based on the ACF pattern,
AIC value, and MAPE value. The evaluation results using the Mean Absolute
Percentage Error (MAPE) value show that in Surabaya, beef (1.30%) and chicken
(2.70%) have high accuracy, while tuna (15.72%) and milkfish (18.38%) are in the
good category. In Malang Regency, the VMA(3) model provides more consistent
prediction results, with all commodities showing MAPE values <10%, namely beef
(5.20%), chicken (2.88%), tuna (5.38%), and milkfish (2.26%).

Keywords: Price Fluctuation, Animal-Based Food Products, Price Prediction, Vector
Moving Average (VMA), MAPE
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DAFTAR NOTASI

Koefisien korelasi Spearman

Selisih peringkat antara pasangan data ke-i

Jumlah pasangan data

Koefisien dari Z,_4, yang digunakan untuk menguji
keberadaan akar unit

Estimasi dari parameter &

Standard Error dari §

Nilai statistik uji (t-hitung) ADF

Nilai data deret waktu pada periode ke-t

Perbedaan (differencing) nilai

Z: — Z¢_4, untuk membuat data stasioner

Intersep (konstanta) dalam model

Koefisien dari komponen waktu T dalam model ADF
Trend waktu (time trend)

Vektor dari variabel ke-i pada lag ke-t (i = 1,2,....,m
andt=1,2,.....T).

Orde dari model MA, yaitu berapa banyak lag dari
error yang digunakan

Vektor koefisien parameter VMA(q) pada lag ke-(t-

a)-
Vektor dari error model pada lag ke-t.

Vektor dari error model pada lag ke-(t-0).
nilai observasi yang sesungguhnya

nilai hasil prediksi dari model

nilai sebenarnya pada periode ke-t

Nilai prediksi pada periode ke-t

bias

Dugaan varian residual

Jumlah Data

Jumlah parameter model
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