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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Ananda Rheza Kurniawan / 21081010141
Judul Skripsi : KLASIFIKASI PENYAKIT KULIT

MENGGUNAKAN ALGORITMA
ENSEMBEL RF-DCNN(RANDOM FOREST-
DEEP CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK)

Dosen Pembimbing : 1. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom

2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom

Penyakit kulit seperti psoriasis, tinea, dan dermatitis atopik memiliki gejala
yang mirip, sehingga sulit dibedakan secara visual. Penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan sistem Kklasifikasi penyakit kulit berbasis citra menggunakan
pendekatan Deep learning dan ensemble learning guna meningkatkan akurasi
diagnosis. Dataset yang digunakan terdiri dari 4235 citra kulit yang terbagi ke
dalam empat kelas: normal, psoriasis, tinea, dan dermatitis atopik. Penelitian ini
menerapkan model Convolutional Neural Network (CNN) serta teknik ensemble
dengan menggabungkan Deep CNN dan algoritma Random Forest (RF-DCNN).
Untuk meningkatkan kinerja model, dilakukan proses Hyperparameter Tuning
menggunakan Bayesian Optimization guna menentukan konfigurasi optimal seperti
jumlah filter, learning rate, dan kedalaman pohon keputusan. Evaluasi dilakukan
menggunakan dua skema pembagian data (80:10:10 dan 70:20:10) untuk pelatihan,
validasi, dan pengujian. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa metode RF-DCNN
memberikan performa terbaik dengan akurasi masing-masing 84% dan 83% pada
kedua skema. Temuan ini menunjukkan bahwa kombinasi Deep learning, ensemble
learning, dan Hyperparameter Tuning dapat meningkatkan efektivitas klasifikasi
citra penyakit kulit dan berpotensi diterapkan dalam sistem pendukung keputusan
medis.

Kata Kunci : Klasifikasi Penyakit Kulit, Random Forest, Deep
CNN,Ensembel, Hyperparameter Tuning
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Ananda Rheza Kurniawan / 21081010141

Thesis Title : SKIN DISEASE CLASSIFICATION USING
RF-DCNN ENSEMBLE ALGORITHM (RANDOM
FOREST-DEEP CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK)

Advisors : 1. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom

Skin diseases such as psoriasis, tinea, and atopic dermatitis often
present with visually similar symptoms, making them difficult to distinguish
through manual observation. This study aims to develop an image-based skin
disease classification system using Deep learning and ensemble learning
approaches to improve diagnostic accuracy. The dataset comprises 4,235 skin
images categorized into four classes: normal, psoriasis, tinea, and atopic
dermatitis. The research implements a Convolutional Neural Network (CNN)
model and an ensemble technique by combining Deep CNN with the Random
Forest algorithm (RF-DCNN). To enhance model performance,
Hyperparameter Tuning is applied using Bayesian Optimization to determine
optimal configurations such as the number of filters, learning rate, and tree
depth. Evaluation is conducted using two data split schemes (80:10:10 and
70:20:10) for training, validation, and testing phases. Experimental results
indicate that the RF-DCNN method achieved the highest performance, with
accuracy rates of 84% and 83% in the respective data split scenarios. These
findings demonstrate that the integration of Deep learning, ensemble methods,
and Hyperparameter Tuning effectively improves the classification of skin
disease images and holds potential for application in clinical decision support
systems.

Keywords: Skin Disease Classification, Deep CNN, Random Forest,
Hyperparameter Tuning, Ensemble Learning
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