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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/ NPM  : Imeldha Elzandy / 21081010039

Judul Skripsi . Klasifikasi Varietas Anggur Berdasarkan Citra
Daun Menggunakan CNN-XGBoost

Dosen Pembimbing : 1. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.
2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom.

Tanaman anggur memiliki varietas beragam dengan karakteristik daun yang cukup
mirip antar varietas. Kondisi ini menjadi tantangan tersendiri dalam proses
pengenalan varietas, terutama bagi masyarakat awam. Penelitian ini bertujuan
untuk melakukan klasifikasi varietas anggur berdasarkan citra daun menggunakan
kombinasi metode CNN sebagai ekstraksi fitur dan XGBoost sebagai klasifikasi.
Adapun empat varietas anggur yang digunakan pada penelitian ini, yaitu Jumer,
Ninel, Ruby88, dan Transfigurasi. Dataset yang digunakan berjumlah 2400 citra
daun, yang kemudian dilakukan proses ekstraksi fitur menggunakan arsitektur
VGG-16 dan diklasifikasikan menggunakan XGBoost. Model dievaluasi
menggunakan metrik akurasi, presisi, recall, dan fl1-score. Penelitian ini menguiji
performa model pada beberapa skenario pembagian data, yaitu rasio 90:10, 80:20,
70:30, dan 60:40. Selain itu, kombinasi parameter juga digunakan, antara lain
learning_rate = 0.1 dan 0.5, max_depth =5 dan 7, n_estimators = 100 dan 250, dan
subsample = 0.8 dan 1. Hasil pada penelitian menunjukkan bahwa kombinasi
metode CNN dan XGBoost mampu menghasilkan akurasi klasifikasi yang terbaik
pada rasio pembagian data 90:10 dengan hasil 89.58%.

Kata Kunci : Daun Anggur, Klasifikasi, Varietas Anggur, VGG-16, XGBoost.
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ABSTRACT

Student Name / NPM . Imeldha Elzandy / 21081010039

Thesis Title . Classification of Grapevine Varieties Based on
Leaf Images Using CNN-XGBoost

Advisors : 1. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.

2. Afina Lina Nurlaili, S.Kom., M.Kom.

Grapevine plants have diverse varieties with leaf characteristics that are often
similar across different varieties. This condition poses a challenge in the process of
variety recognition, especially for the general public. This study aims to classify
grape varieties based on leaf images using a combination of CNN for feature
extraction and XGBoost for classification. The four grape varieties used in this
study are Jumer, Ninel, Ruby88, and Transfiguration. The dataset consists of 2400
leaf images, which were processed through feature extraction using the VGG-16
architecture and classified using XGBoost. The model was evaluated using
accuracy, precision, recall, and F1-score metrics. The study tested model
performance under several data splitting scenarios, namely ratios of 90:10, 80:20,
70:30, and 60:40. In addition, parameter combinations were also applied, including
learning_rate = 0.1 and 0.5, max_depth =5 and 7, n_estimators = 100 and 250, and
subsample = 0.8 and 1. The results of the study show that the combination of CNN
and XGBoost methods achieved the highest classification accuracy at a 90:10 data

split ratio, with an accuracy of 89.58%.

Keywords : Classification, Grapevine Leaves, Grapevine Variety, VGG-16,
XGBoost.
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