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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Annisa Lusyani Zahra / 20082010153

Judul Skripsi : Identifikasi Penyakit Autoimun Kulit Menggunakan
Metode Convolutional Neural Network

Dosen Pembimbing : 1. Amalia Anjani Arifiyanti, S.Kom., M.Kom
2. Tri Luhur Indayanti Sugata, S.ST., M.IM

Penyakit autoimun merupakan kondisi di mana sistem kekebalan tubuh,
yang seharusnya melindungi dari infeksi, justru menyerang sel serta jaringan sehat.
Salah satu bentuknya adalah autoimun kulit, yang mencakup berbagai kondisi
dermatologis seperti psoriasis, lichen planus, vitiligo, dermatomiositis, dan
hidradenitis. Penyakit tersebut memiliki berbagai gejala mulai dari ruam, perubahan
warna kulit, lesi, hingga peradangan dan rasa nyeri. Oleh karena itu, penelitian ini
bertujuan untuk mengembangkan metode berbasis citra digital guna meningkatkan

akurasi identifikasi penyakit autoimun kulit.

Penelitian ini menerapkan deep learning menggunakan arsitektur
Convolutional Neural Network (CNN) dengan membandingkan ResNet50,
DenseNet121, dan EfficientNetB0. Evaluasi dilakukan terhadap original dataset
dan augmented dataset untuk menilai pengaruh augmentasi terhadap performa
model. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa arsitektur DenseNet121 dengan
batch size 32 dan 60 epoch memberikan akurasi terbaik, yaitu 92,43%. Model ini
juga menunjukkan kestabilan pada berbagai konfigurasi batch size dan epoch
lainnya. Sebagai implementasi, model optimal dikembangkan menjadi aplikasi
berbasis web menggunakan Flask, yang dapat digunakan sebagai alat bantu dalam

identifikasi penyakit autoimun kulit.

Kata Kunci : Autoimun Kulit, Augmentasi Data, Convolutional Neural Network

(CNN), ResNet50, DenseNet121, EfficientNetBO

X



Halaman ini sengaja dikosongkan



ABSTRACT

Student Name / NPM : Annisa Lusyani Zahra / 20082010153

Thesis Title : Identification of Autoimmune Skin Diseases Using
Convolutional Neural Network Method

Advisors : 1. Amalia Anjani Arifiyanti, S.Kom., M.Kom
2. Tri Luhur Indayanti Sugata, S.ST., M.IM

Autoimmune diseases are conditions in which the immune system, which is
supposed to protect the body from infections, instead attacks healthy cells and
tissues. One form of this is autoimmune skin diseases, which include various
dermatological conditions such as psoriasis, lichen planus, vitiligo,
dermatomyositis, and hidradenitis. These diseases present a range of symptoms,
including rashes, skin discoloration, lesions, inflammation, and pain. Therefore, this
study aims to develop a digital image-based method to improve the accuracy of

autoimmune skin disease identification.

This research applies deep learning using Convolutional Neural Network
(CNN) architectures by comparing ResNet50, DenseNet121, and EfficientNetBO.
Evaluations were conducted on both the original dataset and an augmented dataset
to assess the impact of augmentation on model performance. Experimental results
showed that the DenseNet121 architecture with a batch size of 32 and 60 epochs
achieved the best accuracy at 92.43%. This model also demonstrated stability across
various batch size and epoch configurations. As an implementation, the optimal
model was deployed as a web-based application using Flask, which can serve as a

tool to assist in the identification of autoimmune skin diseases.

Keywords : Skin Autoimmune Diseases, Data Augmentation, Convolutional

Neural Network (CNN), ResNet50, DenseNet121, EfficientNetB0
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