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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM  : Ilham Ainur Idhana / 19081010099

Judul Skripsi : Perbandingan Algoritma Decision Tree dan Naive
Bayes Classifier pada Analisis Sentimen Twitter
Mengenai Kebijakan Penghapusan Skripsi

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si. MT.
2. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.
Kebijakan penghapusan kewajiban skripsi sebagai syarat kelulusan mahasiswa
S1/D4 yang diatur dalam Permendikbudristek Nomor 53 Tahun 2023 telah
memunculkan berbagai reaksi di kalangan masyarakat, terutama di media sosial
seperti Twitter. Oleh karena itu, algoritma Decision Tree (DT) Naive Bayes
Classifier (NBC) dan diterapkan untuk mengklasifikasikan sentimen masyarakat
terhadap kebijakan penghapusan kewajiban skripsi di Indonesia. Tujuan utama dari
penelitian ini adalah untuk mengevaluasi kinerja algoritma DT dan NBC dalam
mengklasifikasikan data teks ke dalam tiga kategori, yaitu positif, netral, dan
negatif. Proses tuning hyperparameter akan dilakukan pada model DT dan NBC
untuk memperoleh parameter terbaik, kemudian menggunakan akurasi dan rata-rata
skor AUC-ROC sebagai indikator untuk menentukan model yang paling optimal.
Dataset yang digunakan berupa ribuan tweet yang telah melalui tahap preprocessing
dan pelabelan menggunakan pendekatan lexicon-based serta ekstraksi fitur
menggunakan TF-IDF. Hasil penelitian menunjukkan bahwa sentimen negatif lebih
dominan dibandingkan sentimen positif dan netral. Evaluasi performa model
dilakukan menggunakan metrik akurasi, di mana hasil terbaik diperoleh pada model
Naive Bayes dengan akurasi 77.13% dan nilai rata-rata AUC-ROC sebesar 56%,
sementara Decision Tree mencapai akurasi 74.21% dan nilai rata-rata AUC-ROC
53%. Hasil ini menunjukkan bahwa Naive Bayes lebih unggul dalam klasifikasi

teks berbasis opini masyarakat di media sosial dibandingkan dengan Decision Tree.

Kata Kunci: Analisis Sentimen, Decision Tree, Naive Bayes Classifier, Twitter.
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ABSTRACT

Student Name / NPM : ITham Ainur Idhana / 19081010099

Thesis Title : Perbandingan Algoritma Decision Tree dan Naive
Bayes Classifier pada Analisis Sentimen Twitter
Mengenai Kebijakan Penghapusan Skripsi

Advisors : 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si. MT.
2. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.

The policy of removing the thesis obligation as a graduation requirement for
S1/ D4 students stipulated in Permendikbudristek Number 53 of 2023 has raised
various reactions among the public, especially on social media such as Twitter.
Therefore, the Decision Tree (DT) Naive Bayes Classifier (NBC) algorithm is
applied to classify public sentiment towards the policy of removing the thesis
obligation in Indonesia. The main objective of this research is to evaluate the
performance of DT and NBC algorithms in classifying text data into three
categories, namely positive, neutral, and negative. The hyperparameter tuning
process will be carried out on the DT and NBC models to obtain the best parameters,
then use the accuracy and average AUC-ROC score as indicators to determine the
most optimal model. The dataset used is thousands of tweets that have gone through
preprocessing and labeling stages using a lexicon-based approach and feature
extraction using TF-IDF. The results show that negative sentiment is more
dominant than positive and neutral sentiment. Model performance evaluation was
conducted using accuracy metrics, where the best results were obtained in the Naive
Bayes model with an accuracy of 77.13% and an average AUC-ROC value of 56%,
while Decision Tree achieved an accuracy of 74.21% and an average AUC-ROC
value of 53%. These results show that Naive Bayes is superior in the classification

of public opinion-based text on social media compared to Decision Tree.

Keywords: Sentiment Analysis, Decision Tree, Naive Bayes Classifier, Twitter.
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