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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Rafi Aditya Mahendra/ 20081010208

Judul Skripsi :Analisis Performansi InSet Dan VADER Lexicon
Pada  Pelabelan  Sentimen  Menggunakan
Algoritma SVM Dan Optimasi PSO

Dosen Pembimbing : 1. Yisti Vita Via, S.ST. M.Kom.
2. Chrystia Aji Putra, S.Kom, M.T

Analisis sentimen adalah sebuah studi yang menganalisis pendapat,
sentimen, penilaian, sikap, evaluasi, dan emosi seseorang terhadap entitas seperti
sebuah masalah dan peristiwa. Salah satu pendekatan yang umum digunakan
dalam analisis sentimen adalah metode lexicon-based, sebuah teks dianalisis
berdasarkan kamus sentimen yang mengelompokkan kata-kata ke dalam kategori
sentimen positif atau negatif. Kamus sentimen yang dapat digunakan antara lain
yaitu InSet dan VADER Lexicon. Perbandingan akurasi yang dihasilkan dari data
dengan pelabelan InSet dan VADER Lexicon dilakukan dengan tujuan untuk
mengetahui lexicon mana yang lebih efektif untuk digunakan dalam proses
pelabelan data. Dataset yang digunakan dalam pengujian pada penelitian ini yaitu
tweet pada aplikasi X (Twitter) mengenai pengungsi rohingya di Indonesia. Selain
itu, klasifikasi data akan dilakukan menggunakan algoritma Support Vector
Machine (SVM) dan optimasi menggunakan metode Particle Swarm Optimization
(PSO) untuk mencari parameter terbaik yang dapat meningkatkan nilai akurasi
yang dihasilkan dari proses pengujian. Penelitian ini juga membandingkan nilai
akurasi yang dihasilkan dari klasifikasi data menggunakan SVM tanpa optimasi
dan Kklasifikasi data menggunakan SVM serta optimasi menggunakan PSO
(SVM+PSO). Hasil dari proses pelabelan data menggunakan InSet Lexicon yaitu
886 sentimen positif, 2906 sentimen negatif, dan 353 sentimen netral. Sedangkan,
pelabelan data menggunakan VADER Lexicon menghasilkan 1353 sentimen
positif, 1942 sentimen negatif, dan 850 netral. Hasil akurasi tertinggi didapatkan
pada data dengan pelabelan InSet Lexicon serta klasifikasi data menggunakan
SVM dan optimasi menggunakan PSO yang menghasilkan akurasi sebesar 90.7%.

Kata Kunci : Support Vector Machine, InSet Lexicon, VADER
Lexicon, Particle Swarm Optimization
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ABSTRACT

Student Name / NPM . Rafi Aditya Mahendra/ 20081010208

Thesis Title :  Performance Analysis of InSet and VADER
Lexicons in Sentiment Labeling Using SVM
Algorithm and PSO Optimization

Advisor : 1. Yisti Vita Via, S.ST. M.Kom.
2. Chrystia Aji Putra, S.Kom, M.T

Sentiment analysis is a study that analyzes people's opinions, sentiments,
judgments, attitudes, evaluations, and emotions towards entities such as problems
and events. One of the commonly used approaches in sentiment analysis is the
lexicon-based method, where a text is analyzed based on a sentiment dictionary
that groups words into positive or negative sentiment categories. Sentiment
dictionaries that can be used include InSet and VADER Lexicon. A comparison of
the accuracy generated from data with InSet and VADER Lexicon labeling is
carried out with the aim of knowing which lexicon is more effective to use in the
data labeling process. The dataset used in testing in this research is tweets on
application X (Twitter) regarding rohingya refugees in Indonesia. In addition, data
classification will be carried out using the Support Vector Machine (SVM)
algorithm and optimization using the Particle Swarm Optimization (PSO) method
to find the best parameters that can increase the accuracy value resulting from the
testing process. This research also compares the accuracy value generated from
data classification using SVM without optimization and data classification using
SVM and optimization using PSO (SVM+PSO). The results of the data labeling
process using InSet Lexicon are 886 positive sentiments, 2906 negative
sentiments, and 353 neutral sentiments. Meanwhile, data labeling using VADER
Lexicon produces 1353 positive sentiments, 1942 negative sentiments, and 850
neutral sentiments. The highest accuracy results are obtained on data with InSet
Lexicon labeling and data classification using SVM and optimization using PSO
which produces an accuracy of 90.7%.

Keywords : Support Vector Machine, InSet Lexicon, VADER Lexicon, Particle
Swarm Optimization
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