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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Sri Fuji Santoso / 20081010184

Judul Skripsi : Klasifikasi Penyakit Daun Apel Dengan EfficientNet
Versi 2 Berbasis Flask Dan Sveltekit

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Ir. | Gede Susrama Mas Diyasa, ST. MT. IPU

2. Budi Nugroho, S.Kom., M.Kom

Industri pertanian apel menghadapi tantangan dalam pengelolaan penyakit daun
apel. Metode deteksi manual yang saat ini digunakan memiliki beberapa
kelemahan, yaitu ketergantungan pada keahlian manusia yang dapat bervariasi,
proses yang memakan waktu, potensi keterlambatan dalam identifikasi yang dapat
mengakibatkan penyebaran penyakit yang lebih luas, kesulitan membedakan jenis
penyakit dengan gejala visual yang serupa. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan
untuk mengembangkan sistem Kklasifikasi penyakit daun apel yang akurat, efisien,
dan otomatis menggunakan pendekatan hybrid yang menggabungkan arsitektur
EfficientNet V2 dan Vision Transformer. Tujuan utamanya adalah meningkatkan
akurasi deteksi penyakit, mengurangi komputasi yang diperlukan, memfasilitasi
manajemen tanaman yang lebih efektif, dan mendukung praktik pertanian modern
dalam industri apel. Hasil eksperimen menunjukkan keefektifan metode ini dalam
mengklasifikasi penyakit pada daun apel dengan tingkat akurasi 98.35% dan skor
F1 sebesar 0.9835 pada data tes, memiliki jumlah parameter 18.5 juta lebih ringan
dari model EfficienNetV2S asli yang mempunyai 20 juta parameter, dan
membutuhkan waktu pelatihan yang lebih cepat yaitu selama 6 menit dimana model
EfficientNetV2S yang asli membutuhkan waktu training selama 8 menit untuk 6
epoch pada dataset yang sama.

Kata kunci : Machine Learning, CNN, EfficientNet Versi 2, Vision Transformer,
Flask, Sveltekit
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ABSTRACT

Student Name / NPM Sri Fuji Santoso / 20081010184

Thesis Title : Apple Leaf Diseases Classification Using EfficiEntNet
Version 2 based on Flask and Sveltekit

Advisor : 1. Dr. Ir. | Gede Susrama Mas Diyasa, ST. MT. IPU

2. Budi Nugroho, S.Kom., M.Kom
ABSTRACT

The apple farming industry faces challenges in managing apple leaf diseases. The
current manual detection methods have several weaknesses, including dependence
on variable human expertise, time-consuming processes, potential delays in
identification that can result in more widespread disease spread, and difficulty
distinguishing between disease types with similar visual symptoms. Therefore, this
research aims to develop an accurate, efficient, and automated apple leaf disease
classification system using a hybrid approach that combines the EfficientNet V2
architecture and Vision Transformer. The main objectives are to improve disease
detection accuracy, reduce required computation, facilitate more effective crop
management, and support modern agricultural practices in the apple industry.
Experimental results demonstrate the effectiveness of this method in classifying
apple leaf diseases with an accuracy rate of 98.35% and an F1 score of 0.9835 on
test data, having 18.5 million parameters which is lighter than the original
EfficientNetV2S model with 20 million parameters, and requiring a faster training
time of 6 minutes compared to the original EfficientNetV2S model which needs 8
minutes of training time for 6 epochs on the same dataset.

Keywords: Machine Learning, CNN, EfficientNet Versi 2, Vision Transformer,
Flask, Sveltekit
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