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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Forentina Kerti Pratiwi Sujayanti/ 20081010233

Judul Skripsi :  Analisis Perbandingan Kinerja RNN, LSTM dan
Naive bayes Dalam Klasifikasi Deteksi Stunting
Toddler

Dosen Pembimbing : 1. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.

2. M. Muharrom Al Haromainy, S.Kom., M.Kom.

Stunting pada balita adalah masalah kesehatan serius yang berdampak
jangka panjang pada pertumbuhan fisik dan perkembangan kognitif anak, sehingga
deteksi dini menjadi penting. Penelitian ini membandingkan kinerja algoritma
Recurrent Neural Network (RNN), Long Short Term Memory (LSTM), dan Naive
bayes dalam klasifikasi deteksi Stunting pada balita menggunakan dataset yang
mencakup jenis kelamin, umur, berat badan lahir, berat badan, panjang badan
pemberian asi, dan status gizi. Dataset yang digunakan diambil dari platform
Kaggle dan dibagi menjadi tiga bagian: 70% untuk pelatihan, 20% untuk validasi,
dan 10% untuk pengujian. Yang bertujuan evaluasi model yang akurat dan optimal.
RNN memiliki tiga lapisan tersembunyi, sedangkan LSTM memiliki empat lapisan
tersembunyi, masing-masing dengan 64 unit dan fungsi aktivasi tanh untuk pola
temporal. Keduanya memakai ADAM Optimizer rate 0.001, sedangkan Gaussian
Naive bayes hanya menggunakan pendekatan probabilistik sederhana.

Evaluasi dilakukan dengan menggunakan metrik akurasi dan grafik Root
Mean Square Error (RMSE) untuk menilai kemampuan generalisasi dari masing-
masing model. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model LSTM memiliki kinerja
terbaik dengan akurasi sebesar 90%, diikuti oleh model RNN dengan akurasi 89%.
Meskipun memiliki performa tinggi, grafik RMSE menunjukkan tanda-tanda
Overfitting pada kedua model setelah sejumlah epoch tertentu. Model Gaussian
Naive bayes mencapai akurasi 72%, yang lebih rendah dibandingkan model
berbasis Deep Learning yang lebih kompleks, tetapi memiliki performa stabil dan
tidak ada gejala Overfitting. Hasil ini mengindikasikan bahwa model Deep
Learning seperti LSTM dan RNN sangat efektif dalam menangkap pola data
temporal yang kompleks, meskipun memerlukan strategi regulasi tambahan untuk
mengurangi Overfitting. Di sisi lain, model Gaussian Naive bayes, meskipun lebih
sederhana, dapat menjadi pilihan yang layak untuk implementasi awal atau untuk
dataset dengan pola yang kurang kompleks. Sehingga dapat mendukung upaya
intervensi dini terhadap balita yang berisiko terkena Stunting.

Kata kunci : Stunting, Recurrent Neural Network, Long Short Term Memory,
Naive bayes, Klasifikasi, Kinerja Algoritma.
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ABSTRACT

Student Name / NPM  :  Forentina Kerti Pratiwi Sujayanti / 20081010233

Thesis Title :  Comparison Analysis of The Performance of RNN,
LSTM and Naive bayes in Stunting Detection
Calssification for Toddlers.

Advisor - 1. Yisti Vita Via, S.ST., M.Kom.
2. M. Muharrom Al Haromainy, S.Kom., M.Kom.

Stunting in Toddlers is a serious health issue with long-term impacts on
physical growth and cognitive development, making early detection crucial. This
study compares the performance of Recurrent Neural Network (RNN), Long Short-
Term Memory (LSTM), and Naive bayes algorithms in classifying Stunting
detection in Toddlers using a dataset containing variables such as gender, age, birth
weight, weight, height, breastfeeding practices, and nutritional status. The dataset
was sourced from Kaggle and divided into three parts: 70% for training, 20% for
Validation, and 10% for testing, aiming to evaluate accurate and optimal
models. The RNN model consists of three hidden layers, while the LSTM model has
four hidden layers, each with 64 units and a tanh activation function for capturing
temporal patterns. Both use the ADAM Optimizer with a learning rate of 0.001,
whereas the Gaussian Naive bayes model employs a simple probabilistic approach.

Evaluation metrics include accuracy and Root Mean Square Error (RMSE)
graphs to assess the generalization ability of each model. The results show that the
LSTM model achieved the best performance with 90% accuracy, followed by the
RNN model with 89%. Despite their high performance, RMSE graphs indicate
signs of Overfitting in both models after a certain number of epochs. The Gaussian
Naive bayes model achieved 72% accuracy, lower than the more complex Deep
Learning models but demonstrated stable performance without Overfitting. These
findings suggest that Deep Learning models like LSTM and RNN are highly
effective in capturing complex temporal data patterns, though additional
regularization strategies are needed to reduce Overfitting. Meanwhile, the Gaussian
Naive bayes model, although simpler, can serve as a viable option for initial
implementation or datasets with less complex patterns, supporting early
intervention efforts for Toddlers at risk of Stunting.

Keywords : Cryptocurrency, Support Vector Regression (SVR), Firefly
Optimization, Prediction, dan Altcoin.
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