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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Anggun Safira Kusmindasari / 18081010003

Judul Skripsi : Implementasi Metode Bernoulli Naive Bayes Pada
Analisis Sentimen Terhadap Lesbian, Gay,
Biseksual, dan Transgender (LGBT) Pada Media
Sosial Twitter

Dosen Pembimbing : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom
2. Hendra Mulana, S.Kom, M.Kom

Saat ini teknologi berkembang dengan sangat pesat dan mempermudah pengguna
untuk mengakses berbagi macam informasi. Salah satu media yang sering digunakan
untuk mencari informasi selain google adalah twitter atau yang sekarang orang
menyebut dengan X. X merupakan salah satu media sosial atau platform yang banyak
digunakan untuk menyampaikan pendapat dan mencari informasi berita terbaru.
Banyak hal dapat dilakukan di platform X salah satunya melakukan pembahasan topik
dengan sebuah hastag (#) agar topik itu menjadi tranding. Salah satu pembahasan topik
yang masih dibahasa hingga saat ini adalah mengenai Lesbian, Gay, Biseksual dan
Transgender (LGBT). Ulasan atau tweet pada pembahasan topik LGBT memuat
banyak sentimen dari pengguna X. Untuk mendeteksi ulasan atau tweet yang
dikirimkan pengguna pada X penting untuk dilakukan suatu teknik pengolahan data
yang disebut dengan teknik analisis sentimen. Analisis sentimen menggunakan
algoritma Bernoulli Naive Bayes yang akan di gunakan pada tweet atau ulasan pada X
dalam penelitian ini. Tujuan penelitian ini untuk mengukur performa dari algoritma
Bernoulli Naive Bayes dalam pengklasifikasian sentimen menjadi dua kelas berupa
sentimen positif dan sentimen negatif. Sebanyak 2.000 data tweet pada X digunakan
pada penelitian ini dibagi dengan perbandingan data latih dan data uji sebesar 70:30,
80:20, dan 90:10 . Hasil pengujian menunjukan Bernoulli Naive Bayes menghasilkan

nilai akurasi diatas 90%.

Kata kunci : Analisis sentimen, Bernoulli Naive Bayes, Twitter, Lesbian Gay
Biseksual Transgender (LGBT)
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Anggun Safira Kusmindasari / 18081010003

Thesis Title : Implementation of Bernoulli Naive Bayes Method
on Sentiment Analysis Towards Lesbian, Gay,
Bisexual, and Transgender (LGBT) on Social
Media Twitter

Advisors : 1. Wahyu Syaifullah J. S, S.Kom., M.Kom

2. Hendra Mulana, S.Kom, M.Kom

Currently, technology is developing very rapidly and making it easier for users to
access various kinds of information. One of the media that is often used to search
for information other than Google is Twitter or what people now call X. X is one of
the sosial media or platforms that is widely used to express opinions and find the
latest news information. Many things can be done on the X platform, one of which
is discussing topics with a hashtag (#) so that the topic becomes trending. One of
the topics discussed that is still being discussed today is about Lesbian, Gay,
Bisexual and Transgender (LGBT). Reviews or tweets on the discussion of the
LGBT topic contain a lot of sentiment from X users. To detect reviews or tweets
sent by users on X, it is important to carry out a data processing technique called
sentiment analysis. Sentiment analysis uses the Bernoulli Naive Bayes algorithm
which will be used on tweets or reviews on X in this study. The purpose of this
study is to measure the performance of the Bernoulli Naive Bayes algorithm in
classifying sentiment into two classes, namely positive sentiment and negative
sentiment. A total of 2,000 tweet data on X were used in this study divided by a
ratio of training data and test data of 70:30, 80:20, and 90:10. The test results

showed that Bernoulli Naive Bayes produced an accuracy value above 90%.

Keywords: Sentiment analysis, Bernoulli Naive Bayes, Twitter, Lesbian Gay
Bisexual Transgender (LGBT).
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