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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Nur Eza Imandayanti / 18081010034
Judul Skripsi - Klasifikasi Jenis Wayang menggunakan
Convolutional Neural Network (CNN) dan
Optimasi Adaptive Moment Estimation (ADAM)
Dosen Pembimbing : 1. Henni Endah Wahanani, ST., M.Kom
2. Agung Mustika Rizki, S.Kom., M.Kom

Perkembangan teknologi memiliki peran penting dalam upaya pelestarian budaya,
terutama dalam melestarikan seni tradisional seperti wayang. Wayang merupakan
salah satu warisan budaya Indonesia yang telah mengalami penurunan minat
sebesar 23,06% dalam kurun waktu 2018 hingga 2021. Sehingga, diperlukan
pendekatan baru yang lebih modern untuk dapat menarik perhatian generasi muda.
Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sebuah sistem klasifikasi jenis
wayang menggunakan convolutional neural network (CNN) dengan optimasi
Adaptive Moment Estimation (ADAM) agar memberikan informasi yang lebih
akurat mengenai jenis wayang dan meningkatkan akses pendidikan budaya melalui
teknologi. Metode CNN dengan optimasi ADAM disinyalir dapat meningkatkan
kemampuannya dalam analisis citra dan optimasi akurasi. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa optimasi ADAM mengikatkan hasil akurasi prediksi hingga
0,78 dalam 30 iterasi pelatihan dibandingan tanpa memiliki optimasi. Sistem ini
dapat digunakan sebagai media pembelajaran interaktif untuk mengenal jenis

wayang, termasuk wayang kulit, golek dan beber dengan performa yang baik.

Kata Kunci : Adaptive Moment Estimation (ADAM), Akuras, Convolutional
Neural Network (CNN), Klasifikasi, Pelestarian budaya, Wayang
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ABSTRACT

Nama Mahasiswa / NPM : Nur Eza Imandayanti / 18081010034
Judul Skripsi - Klasifikasi Jenis Wayang menggunakan
Convolutional Neural Network (CNN) dan
Optimasi Adaptive Moment Estimation (ADAM)
Dosen Pembimbing : 1. Henni Endah Wahanani, ST., M.Kom
2. Agung Mustika Rizki, S.Kom., M.Kom

The development of technology plays a crucial role in cultural preservation efforts,
particularly in sustaining traditional arts such as wayang. Wayang is one of
Indonesia’s cultural heritages that has experienced a 23.06% decline in interest from
2018 to 2021. Therefore, a more modern approach is needed to attract the attention
of the younger generation. This research aims to develop a classification system for
wayang types using a Convolutional Neural Network (CNN) optimized with
Adaptive Moment Estimation (ADAM) to provide more accurate information about
wayang types and enhance cultural education access through technology. The CNN
method with ADAM optimization is believed to improve its image analysis
capabilities and accuracy optimization. The research results show that ADAM
optimization increased prediction accuracy to 0.78 within 30 training iterations
compared to the absence of optimization. This system can be used as an interactive
learning medium to recognize wayang types, including wayang kulit, golek, and
beber, with good performance.

Kata Kunci : Adaptive Moment Estimation (ADAM), Akuras, Convolutional
Neural Network (CNN), Klasifikasi, Pelestarian budaya, Wayang
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