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ABSTRAK
Nama Mahasiswa / NPM :  Muhammad Adam Rachman /20082010086
Judul Skripsi :  Komparasi Performa Model Klasifikasi Emosi
Dengan Word Embedding Menggunakan
Algoritma Svm Dan Random Forest
Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Agussalim, M.T.
2. Eka Dyar Wahyuni, S.Kom., M.Kom.

Beragamnya emosi dari masyarakat dalam merespon dinamika
pemerintahan yang sedang berlangsung saat ini sudah berlangsung dari tahun ke
tahun. Banyak informasi yang tidak tersampaikan dengan baik karena kurangnya
pemahaman masyarakat terkait konteks emosional yang terkandung dalam
informasi tersebut. Salah satu pendekatan yang dapat dilakukan adalah dengan
melakukan sebuah pengelompokkan emosi. Penelitian ini bertujuan untuk
membandingkan performa algoritma Support Vector Machine (SVM) dan Random
Forest yang diintegrasikan dengan teknik word embedding dalam klasifikasi emosi
pada komentar YouTube berbahasa Indonesia terkait kebijakan kenaikan Uang
Kuliah Tunggal (UKT) dan kebijakan Tabungan Perumahan Rakyat. Data pada
penelitian ini sebanyak 3074 data, dan akan dibangun total 16 skenario pemodelan.
Proses klasifikasi terdiri dari dua tahap yaitu klasifikasi emosi dan klasifikasi jenis
emosi. Penggunaan teknik sampling dan rasio pembagian data memberikan hasil
yang bervariasi di setiap model. Model dengan performa paling optimal untuk
klasifikasi emosi adalah Random Forest dengan Word2Vec dengan hasil akurasi
86%, sedangkan model klasifikasi jenis emosi dengan performa paling optimal
adalah Support Vector Machine dengan FastText dengan nilai akurasi sebesar 77%.
Word2Vec mampu menangkap hubungan semantis kata cukup baik walaupun
jumlah dataset yang digunakan relatif kecil. Di satu sisi lain, FastText mampu
mengimbangi performa Word2Vec karena kemampuannya memanfaatkan

representasi berbasis subkata untuk menangani kata yang tidak ada dalam korpus.

Kata kunci: Klasifikasi, Emosi, Support Vector Machine, Random Forest, Word
Embedding
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Muhammad Adam Rachman /20082010086

Thesis Title :  Komparasi Performa Model Klasifikasi Emosi
Dengan Word Embedding Menggunakan
Algoritma Svm Dan Random Forest

Advisors : 1. Dr. Eng. Agussalim, M.T.
2. Eka Dyar Wahyuni, S.Kom., M.Kom.

The diversity of emotions from the community in responding to the
dynamics of the current government has been going on for years. Much information
is not conveyed properly due to the lack of public understanding regarding the
emotional context contained in the information. One approach that can be taken is
to conduct an emotional grouping. This study aims to compare the performance of
the Support Vector Machine (SVM) and Random Forest algorithms integrated with
word embedding techniques in classifying emotions in Indonesian YouTube
comments regarding the Single Tuition Fee (UKT) increase policy and the People's
Housing Savings policy. The data in this study were 3074 data, and a total of 16
modeling scenarios will be built. The classification process consists of two stages,
namely emotion classification and emotion type classification. The use of sampling
techniques and data sharing ratios gave varying results in each model. The model
with the most optimal performance for emotion classification was Random Forest
with Word2Vec with an accuracy of 86%, while the emotion type classification
model with the most optimal performance was Support Vector Machine with
FastText with an accuracy value of 77%. Word2Vec was able to capture semantic
word relationships quite well even though the number of datasets used was
relatively small. On the other hand, FastText is also able to match the performance
of Word2Vec due to its ability to utilize subword-based representation to handle

words that are not in the corpus.

Keywords:  Classification, Emotion, Support Vector Machine, Random Forest,

Word Embedding
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