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ABSTRAK

Mata merupakan salah satu panca indera yang dimiliki oleh manusia yang
berguna untuk memvisualisasikan objek dan mendapatkan informasi melalui aspek
visual. Ketika terjadi gangguan pada penglihatan, hal ini dapat mengganggu
berbagai aktivitas dan dalam kasus yang serius, bahkan bisa berdampak fatal jika
tidak ditangani dengan tepat. Di Indonesia, masih banyak masyarakat yang belum
sepenuhnya mengetahui tentang pentingnya menjaga kesehatan mata. Banyak
sekali contoh penyakit mata yang berakibat fatal bagi manusia, contohnya seperti
katarak, retinopatik diabetik, glaukoma, dan lain sebagainya. Seiring dengan
kemajuan teknologi yang mempermudah akses manusia terhadap berbagai hal,
terdapat teknologi pada bidang visi komputer yang dapat mengidentifikasi jenis
objek dalam gambar yang dikenal sebagai klasifikasi citra.

Pada penelitian ini, objek yang diteliti adalah mata pada manusia dengan
empat kelas yaitu mata normal, katarak, retinopati diabetik, dan glaukoma. Untuk
implementasi pada penelitian ini menggunakan perbandingan dari 2 arsitektur yang
berbeda yaitu GoogleNet dan MobileNetV3-Small yang menggunakan teknik
squeeze-and-excitation dengan ADAM sebagai optimasi yang bertujuan untuk
mengetahui tingkat akurasi, serta penggunaan epoch sebagai perbandingan. Hasil
akurasi untuk kedua model arsitektur pada penelitian ini berdasarkan dari analisis
hasil pengujian melalui hasil performance metrics mendapatkan akurasi yang
beragam yang kemudian dengan hasil GoogleNet dengan teknik Squeeze-and-
Excitation dengan epoch sebanyak 20 dan penggunaan ADAM sebagai optimasi
mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar 94%, MobileNetVV3-Small dengan
teknik Squeeze-and-Excitation dengan epoch sebanyak 20 dan penggunaan ADAM

sebagai optimasi mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar 92%, GoogleNet



tanpa teknik Squeeze-and-Excitation dengan epoch sebanyak 20 dan penggunaan
ADAM sebagai optimasi mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar 95%,
MobileNetV3-Small tanpa teknik Squeeze-and-Excitation dengan epoch sebanyak
20 dan penggunaan ADAM sebagai optimasi mendapatkan persentase nilai akurasi
sebesar 92%, GoogleNet dengan teknik Squeeze-and-Excitation dengan epoch
sebanyak 10 dan penggunaan ADAM sebagai optimasi mendapatkan persentase
nilai akurasi sebesar 93%, MobileNetV3-Small dengan teknik Squeeze-and-
Excitation dengan epoch sebanyak 10 dan penggunaan ADAM sebagai optimasi
mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar 90%, GoogleNet tanpa teknik
Squeeze-and-Excitation dengan epoch sebanyak 10 dan penggunaan ADAM
sebagai optimasi mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar 94%, MobileNetV3-
Small tanpa teknik Squeeze-and-Excitation dengan epoch sebanyak 10 dan
penggunaan ADAM sebagai optimasi mendapatkan persentase nilai akurasi sebesar
91%.

Kata kunci: Penyakit Mata Manusia, GoogLeNet, MobileNetV3-Small, Squeeze-
and-Excitation, ADAM.
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