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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Rendi Cahya Saputra/ 20081010246

Judul Skripsi . Prediksi Performa Sumur Minyak Menggunakan
Algoritma Long Short-Term Memory (LSTM)
(Studi Kasus : PT Elnusa Tbk)

Dosen Pembimbing : 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom
2. Agung Mustika Rizki, S.Kom., M.Kom

Well testing adalah proses yang penting dalam industri perminyakan hal ini karena
well testing berfungsi untuk memprediksi produksi minyak dan gas, yang
memungkinkan perusahaan membuat keputusan strategis mengenai optimasi
produksi dan alokasi sumber daya. Metode konvensional untuk well testing
membutuhkan waktu dan biaya yang besar. LSTM, jenis Recurrent Neural Network
(RNN) dengan penambahan memory cell agar dapat menyimpan informasi jangka
panjang, diharapkan dapat mengatasi kelemahan ini. penelitian ini menggunakan
data time series, yang digunakan untuk mempelajari pola produksi. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa model LSTM dengan skenario terbaik pada choke 38
didapatkan pada pada pembagian data 90%, hidden size 150 dan 250, dengan nilai
MSE 0.001 dan nilai RMSE 0.044, untuk choke 40 didapatkan pada pembagian data
90%, hidden size 150, dengan nilai MSE 0.006 dan nilai RMSE 0.078, dan untuk
choke 42 didapatkan pada pembagian data 90%, hidden size 150, dengan nilai MSE
0.007 dan nilai RMSE 0.086, hasil penelitian juga menunjukan bahwa hasil
produksi menggunakan choke 42 menunjukan performa terbaik dibandingkan
dengan kedua choke lainnya. Penelitian ini menunjukkan bahwa LSTM adalah
metode yang efektif untuk prediksi well testing dan dapat menjadi alternatif bagi
perusahaan minyak dalam mengoptimalkan produksi dan pengambilan keputusan

dalam melakukan produksi sumur.

Kata kunci : Prediksi, Time Series, LSTM, Perminyakan
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ABSTRACT

Nama Mahasiswa / NPM : Rendi Cahya Saputra/ 20081010246

Judul Skripsi . Oil Well Performance Prediction Using Long
Short-Term Memory (LSTM) Algorithm (Case
Study : PT Elnusa Tbk)

Dosen Pembimbing 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom
2. Agung Mustika Rizki, S.Kom., M.Kom

Well testing is an important process in the petroleum industry because well testing
serves to predict oil and gas production, which allows companies to make strategic
decisions regarding production optimization and resource allocation. Conventional
methods for well testing are time-consuming and costly. LSTM, a type of Recurrent
Neural Network (RNN) with the addition of memory cells in order to store long-
term information, is expected to overcome this weakness. This research uses time
series data, which is used to study production patterns. The results showed that the
LSTM model with the best scenario at choke 38 was obtained at 90% data split,
hidden size 150 and 250, with MSE value 0.001 and RMSE value 0.044, for choke
40 was obtained at 90% data split, hidden size 150, with MSE value 0. 006 and
RMSE value 0.078, and for choke 42 obtained at 90% data split, hidden size 150,
with MSE value 0.007 and RMSE value 0.086, the results also show that the
production results using choke 42 show the best performance compared to the other
two chokes. This research shows that LSTM is an effective method for predicting
well testing and can be an alternative for oil companies in optimizing production

and making decisions on well production.

Keywords : Prediction, Time Series, LSTM, Petroleum
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