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TERHADAP PRESIDEN DAN WAKIL PRESIDEN
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MACINE DAN NAIVE BAYES

Pembimbing 1 : Nur Cahyo Wibowo, S.Kom, M.Kom
Pembimbing 2 : Dhian Satria Yudha Kartika, S.Kom, M.Kom
ABSTRAK

X merupakan salah satu platform media sosial yang memiliki pengaruh besar di
Indonesia. Banyak pengguna X di Indonesia sering membagikan pendapat atau
perasaan mereka tentang berbagai isu, termasuk tentang Presiden dan Wakil
Presiden terpilih periode 2024-2029. Tujuan utama penelitian ini adalah penerapan
algoritma berbasis leksikon untuk machine learning terhadap data Presiden dan
Wakil Persiden Indonesia terpilih periode 2024—2029. Algoritma machine learning
yang digunakan untuk pembuatan model adalah Support Vector Machine (SVM)
dan Naive Bayes. Proses uji coba melibatkan beberapa langkah, mulai dari
pengambilan data dari media sosial X, kemudian membersihkannya. Dalam
pembuatan model SVM dan Naive Bayes, berbagai konfigurasi diuji untuk
menemukan model terbaik agar hasil analisis menjadi lebih akurat. Hasil uji coba
menunjukkan bahwa metode SVM memiliki performa yang lebih baik
dibandingkan dengan Naive Bayes, dengan tingkat akurasi sekitar 88% untuk SVM
dan sekitar 65% untuk Naive Bayes.

Kata Kunci:
Naive Bayes, Presiden, Sentimen, SVM, X
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