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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM :  Alvian Dwi Sanjaya / 20081010100

Judul Skripsi :  Deteksi Citra Deepfake Menggunakan Metode
Hibrida Convolutional Neural Network dan
Extreme Learning Machine

Dosen Pembimbing . 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.
2. Retno Mumpuni, S.Kom., M.Sc.

Penggunaan Kecerdasan buatan atau Artificial Intelligence (Al) saat ini telah
mengalami peningkatan yang cukup signifikan dalam beberapa tahun terakhir.
Salah satu dampak negatif keberadaan Al adalah munculnya istilah Deepfake
yang digunakan dalam konteks negatif. Deepfake merupakan penggunaan deep
learning dalam memalsukan wajah seseorang dalam suatu citra maupun video.
Dengan adanya permasalahan ini maka diperlukan adanya deteksi citra. Deteksi
citra deepfake dapat menggunakan algoritma machine learning. Convolutional
Neural Network (CNN) merupakan salah satu algoritma machine learning yang
umum digunakan dalam Klasifikasi citra dan juga sering digunakan dalam banyak
penelitian untuk mengolah data berupa visual. Selain CNN, klasifikasi citra juga
dapat menggunakan algoritma Extreme Machine Learning (ELM). ELM dapat
melakukan Klasifikasi citra dengan membutuhkan waktu yang lebih sedikit dari
algoritma lain. Penelitian ini bertujuan untuk melakukan deteksi citra deepfake
menggunakan metode hibrida CNN-ELM. Penggunaan ELM pada penelitian ini
adalah untuk Kklasifikasi dari ekstraksi fitur CNN yang dilakukan sebelumnya.
Hasil rata-rata tingkat akurasi yang didapat dari penelitian ini adalah sebesar 0.86
atau 86%. Hasil ini lebih besar dari metode CNN saja yang hanya mendapatkan
tingkat akurasi 0.82 atau 82%. Hal tersebut membuktikan bahwa penggunaan
ELM pada metode hibrida ini dapat meningkatkan hasil akurasi dari metode
CNN.

Kata kunci: Deteksi Citra Deepfake, Metode Hibrida, CNN, ELM
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ABSTRACT

Student Name /NPM :  Alvian Dwi Sanjaya / 20081010100

Thesis Title . Deepfake Image Detection Using a Hybrid
Method of Convolutional Neural Network and
Extreme Learning Machine

Advisor 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.
2. Retno Mumpuni, S.Kom., M.Sc.

The use of Artificial Intelligence (Al) has seen a significant increase in recent
years. One of the negative impacts of Al is the emergence of the term "Deepfake,"”
which is used in a negative context. Deepfake involves the use of deep learning to
manipulate or falsify someone's face in an image or video. Due to this issue,
image detection is necessary. Deepfake image detection can be achieved using
machine learning algorithms. Convolutional Neural Network (CNN) is one of the
commonly used machine learning algorithms for image classification and is
frequently utilized in research dealing with visual data. Besides CNN, image
classification can also be performed using the Extreme Machine Learning (ELM)
algorithm. ELM can classify images in less time compared to other algorithms.
This research aims to detect deepfake images using a hybrid CNN-ELM method.
In this research, ELM is used for the classification of features extracted by CNN.
The average accuracy rate obtained in this research is 85.77%, which is higher
than using only the CNN method, which achieved an accuracy rate of 82.27%.
This demonstrates that using ELM in this hybrid method can improve the

accuracy of the CNN method.

Keywords: Deepfake Image Detection, Hybrid Method, CNN, ELM
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