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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Muhammad Falikhuddin Daffa’ / 20081010023

Judul Skripsi : Perbandingan Pengaruh Reduksi Dimensi Metode
Principal Component Analysis (PCA) dengan
Metode Independent Component Analysis (ICA)
dalam Pengenalan Motif Batik

Dosen Pembimbing :1. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.
2. Achmad Junaidi, S.Kom., M.Kom.

Batik adalah salah satu warisan budaya Indonesia yang diakui secara luas dan
memiliki nilai filosofis unik di setiap motifnya. Untuk memahami nilai filosofis
yang terkandung dalam motif batik, pengenalan motif batik menjadi penting. Salah
satu pendekatan yang digunakan untuk pengenalan motif batik adalah melalui
analisis citra dan pengenalan pola. Dengan melibatkan data citra motif batik yang
besar, diperlukan teknik reduksi dimensi untuk membuatnya lebih efisien. Salah
satu metode reduksi dimensi adalah ekstraksi fitur. Ekstraksi fitur klasik yang masih
populer adalah Principal Component Analysis (PCA) dan Independent Component
Analysis (ICA). Penelitian tentang perbandingan penggunaan kedua metode
ekstraksi fitur telah dilakukan menggunakan data citra wajah yang memiliki
karakteristik relatif seragam dan terstruktur. Oleh karena itu, dalam penelitian ini
digunakan data yang lebih kompleks berupa citra motif batik yang memiliki banyak
variasi pola. Pengujian K-Nearest Neighbors (KNN) yang menggunakan data
matriks tereduksi dengan mempertahankan 20 komponen PCA dan ICA mampu
mencapai akurasi tertinggi dan waktu komputasi yang lebih singkat. Pada pengujian
Convolutional Neural Network (CNN) dengan data citra hasil inverse reshape,
penggunaan PCA dan ICA masih belum optimal secara akurasi karena data citra
mengandung banyak noise yang mengganggu model CNN. Namun, PCA dan ICA
mampu mempercepat waktu komputasi.

Kata Kunci: Batik, Ekstraksi Fitur, Principal Component Analysis (PCA),
Independent Component Analysis (ICA), Singular Value Decomposition (SVD)
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Muhammad Falikhuddin Daffa’ /20081010023

Thesis Title : Comparison of Dimension Reduction Effect of
Principal Component Analysis (PCA) Method with
Independent Component Analysis (ICA) Method in
Batik Motif Recognition

Advisors :1. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.
2. Achmad Junaidi, S.Kom., M.Kom.

Batik is one of Indonesia's widely recognized cultural heritages and has a unique
philosophical value in each motif. To understand the philosophical value contained
in batik motifs, batik motif recognition is important. One of the approaches used
for batik motif recognition is through image analysis and pattern recognition. By
involving large batik motif image data, dimension reduction techniques are needed
to make it more efficient. One of the dimension reduction methods is feature
extraction. Classic feature extraction that is still popular is Principal Component
Analysis (PCA) and Independent Component Analysis (ICA). Research on the
comparative use of the two feature extraction methods has been conducted using
facial image data that has relatively uniform and structured characteristics.
Therefore, in this study, more complex data is used in the form of batik motif images
that have many variations in patterns. K-Nearest Neighbors (KNN) testing using
reduced matrix data by retaining 20 PCA and ICA components was able to achieve
the highest accuracy and shorter computation time. In Convolutional Neural
Network (CNN) testing with inverse reshape image data, the use of PCA and ICA
is still not optimal in accuracy because the image data contains a lot of noise that
interferes with the CNN model. However, PCA and ICA are able to speed up
computation time.

Keywords: Batik, Feature Extraction, Principal Component Analysis (PCA),
Independent Component Analysis (ICA), Singular Value Decomposition (SVD)
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