SKRIPSI

PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY
MENGGUNAKAN METODE BI-LSTM

MUHAMMAD ABI PRAKOSA
NPM 20081010232

DOSEN PEMBIMBING
Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT
Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom

KEMENTERIAN PENDIDIKAN, KEBUDAYAAN, RISET DAN TEKNOLOGI
UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL VETERAN JAWA TIMUR
FAKULTAS ILMU KOMPUTER

PROGRAM STUDI INFORMATIKA

SURABAYA

2024






SKRIPSI

PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY
MENGGUNAKAN METODE BI-LSTM

MUHAMMAD ABI PRAKOSA
NPM 20081010232

DOSEN PEMBIMBING
Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT
Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom

KEMENTERIAN PENDIDIKAN, KEBUDAYAAN, RISET DAN TEKNOLOGI
UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL VETERAN JAWA TIMUR
FAKULTAS ILMU KOMPUTER

PROGRAM STUDI INFORMATIKA

SURABAYA

2024



Halaman ini sengaja dikosongkan



LEMBAR PENGESAHAN

PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY MENGGUNAKAN METODE
BI-LSTM

. Oleh :
MUHAMMAD ABI PRAKOSA
NPM. 20081010232

Telah dipertahankan dihadapan dan diterima oleh Tim Penguji Skripsi Prodi
Informatika Fakultas Ilmu Komputer Universitas Pembangunan Nasional Veteran
Jawa Timur pada tanggal 02 September 2024.

Menyetujui
Dr..Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST. MT ... o 7 AT, (Pembimbing I)

NIP. 222198 60 816400

Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom /&b (Pembimbing IT)
NIP. 199004122024061003

Made Hanindia Prami Swari, S.Kom.,M.Cs ... ; .. g ..... 1 ............. (Ketua Penguji)
NIP. 19890205 2018032 001 / L

(Anggota Penguji IT)

Achmad Junaidi, S.Kom., M.Kom
NPT. 37811 040199 1

Mengetahui

Dekan Fakultas Iimu Komputer

}Prol‘. Dr. Ir. Novirina Hendrasarie, MT
NIP. 19681126 199403 2 001



Halaman ini sengaja dikosongkan



LEMBAR PESETUJUAN

PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY MENGGUNAKAN METODE
BI-LSTM

Oleh:

MUHAMMAD ABI PRAKOSA
NPM. 20081010232

Menyetujui,

Koordinator Program Studi Informatika .

Fakultas Ilmu Komputer

NIP. 19820211 2021212 005



SURAT PERNYATAAN ORISINALITAS

Yang bertanda tangan di bawah ini:

Nama mahasiswa / NPM : Muhammad Abi Prakosa / 20081010232

Program Studi : Informatika

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.
2. Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom.

dengan ini menyatakan bahwa isi sebagian maupun keseluruhan disertasi dengan

judul:

PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY MENGGUNAKAN METODE
BI-LSTM

adalah benar-benar hasil karya intelektual mandiri, diselesaikan tanpa
menggunakan bahan-bahan yang tidak diizinkan dan bukan merupakan karya pihak
lain yang saya akui sebagai karya sendiri. Semua referensi yang dikutip maupun
dirujuk telah ditulis secara lengkap pada daftar pustaka. Apabila ternyata

pernyataan ini tidak benar, saya bersedia menerima sanksi sesuai peraturan yang
berlaku.

Surabaya, 14 September 2024

Yang Membuat Pernyataan,

SEPULUH RIBU RUPIAH
3 1

CALX312370960

-Mﬁli.;llnmad Abi Prakosa
NPM. 20081010232

Vi



Halaman ini sengaja dikosongkan

vii



ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Muhammad Abi Prakosa / 20081010232

Judul Skripsi . PREDIKSI HARGA CRYPTOCURRENCY
MENGGUNAKAN METODE BI-LSTM
Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.

2. Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom.

Kemajuan teknologi yang pesat saat ini mempermudah berbagai aktivitas manusia,
termasuk di sektor keuangan yang kini tidak dapat terlepas dari teknologi. Setiap
investasi selalu melibatkan risiko, termasuk dalam cryptocurrency seperti Quant
(QNT). Berbeda dengan mata uang konvensional yang diawasi dan dikendalikan
olenh lembaga tertentu, QNT bersifat terdesentralisasi, sehingga pergerakan
harganya tidak berada di bawah pengawasan atau kontrol pihak manapun.
Akibatnya, nilai tukar QNT menjadi tidak stabil dan tidak konsisten. Dengan
adanya metode prediksi seperti Bi-LSTM yang dapat mengelola data time-series
yang kompleks metode ini dapat digunakan untuk memprediksi volatilitas pasar
kripto. Penelitian ini bertujuan untuk membantu investor QNT dalam menentukan
metode yang relevan untuk memprediksi harga cryptocurrency serta
mempertimbangkan hasil penelitian ini seperti membandingkan perolehan nilai
hasil RMSE antara metode Bi-LSTM dan LSTM serta hasil grafik prediksi. Pada
hasil pengujian didapatkan skor nilai yang memuaskan diantara kedua metode
dengan parameter epoch 100, batch size 64, split data 90:10, learning rate 0.01 serta
hidden layer sebanyak 2 (16, 32). Bi-LSTM lebih unggul dengan memperoleh
RMSE 0.01039086 dan LSTM sebesar 0.01317647, Bi-LSTM memiliki nilai
RMSE vyanglebih kecil sedangkan LSTM lebih besar ini menandakan prediksi
menggunakan Bi-LSTM lebih baik dari pada LSTM.

Kata Kunci : Cryptocurrency, Bidirectional Long Short Term Memory
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ABSTRACT

Student Name / NPM :  Muhammad Abi Prakosa / 20081010232

Thesis Title . Cryptocurrency Price Prediction Using BI-LSTM
Method

Advisors : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.

2. Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom.

Today's rapid technological advances have made it easier for various human
activities, including in the financial sector which is now inseparable from
technology. Every investment always involves risk, including in cryptocurrencies
like Quant (QNT). Unlike conventional currencies that are supervised and
controlled by certain institutions, QNT is decentralized, so its price movements are
not under the supervision or control of any party. As a result, the QNT exchange
rate has become unstable and inconsistent. With prediction methods such as Bi-
LSTM that can manage complex time-series data, these methods can be used to
predict crypto market volatility. This study aims to assist QNT investors in
determining relevant methods to predict cryptocurrency prices as well as
considering the results of this research such as comparing the RMSE yield between
the Bi-LSTM and LSTM methods as well as the results of the prediction graph. In
the test results, a satisfactory score was obtained between the two methods with
epoch parameters of 100, batch size 64, data split 90:10, learning rate 0.01 and
hidden layer as many as 2 (16, 32). Bi-LSTM is superior by obtaining an RMSE of
0.01039086 and an LSTM of 0.01317647, Bi-LSTM has a smaller RMSE value
while this larger LSTM indicates that the prediction of using Bi-LSTM is better
than that of LSTM.

Keywords : Cryptocurrency, Bidirectional Long Short Term Memory
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