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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Kuncoro Ariadi / 20081010096

Judul Skripsi : Komparasi Hasil Klasifikasi Citra Infeksi Telinga
Dengan Algoritma Support Vector Machine Dan K-
Nearest Neighbor

Dosen Pembimbing . Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom
Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom

Infeksi telinga adalah salah satu kondisi gangguan kesehatan yang menyerang
organ telinga. Pada penelitian bertujuan untuk membandingkan dua algoritma
klasifikasi citra yang berbeda, yaitu Support Vector Machine (SVM) dan K-Nearest
Neighbors (KNN) dalam melakukan klasifikasi citra infeksi telinga. Data citra
infeksi telinga yang digunakan pada penelitian ini sebanyak 880 dengan 4 kelas
yaitu, Chronic Otitis Media, Earwax Plug, Myringosclerosis, dan Normal. Tahapan
awal proses klasifikasi dimulai dengan tahapan praproses data citra kemudian
dilanjutkan dengan merancang model dengan algoritma SVM dan KNN. Proses
selanjutnya adalah dengan membagi data latih menjadi set validasi dan set
pelatihan, kemudian akan dilakukan tuning hyperparameter untuk menentukan
model terbaik dari masing-masing algoritma klasifikasi. Setelah proses pelatihan
selesai, dilanjutkan dengan proses pengujian dan dilakukan evaluasi model. Dari
hasil proses tersebut akan dilakukan komparasi untuk mengetahui performa dari
kedua model SVM dan KNN. Algoritma SVM mendapatkan skor akurasi terbaik
mengunakan kernel Linear, dengan nilai accuracy sebesar 88%, precision 88%,
recall 87%, dan F1-Score 87%. Algoritma KNN mendapatkan skor akurasi terbaik
menggunakan nilai k = 1, dengan nilai accuracy sebesar 73%, precision 76%, recall
73%, dan F1-Score sebesar 72%.

Kata kunci: Klasifikasi Citra, SVM, KNN, Infeksi Telinga, Ekstraksi Fitur
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Kuncoro Ariadi / 20081010096

Thesis Title : Comparison Of Ear Infection Image Classification
Results Using Support Vector Machine And K-
Nearest Neighbor

Advisor . Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom
Andreas Nugroho Sihananto, S.Kom., M.Kom

Ear infections are one of the health conditions that affect the ear organ. This study
aims to compare two different image classification algorithms, namely Support
Vector Machine (SVM) and K-Nearest Neighbor (KNN), in classifying ear
infection image. The ear infection image data used in this study consists of 880
images with four classes: Chronic Otitis Media (COM), Earwax Plug,
Myringosclerosis, and Normal. The initial stage of the classification process begins
with image data preprocessing, followed by designing models using the SVM and
KNN algorithms. The next process is to split the training data into validation and
training sets, then hyperparameter tuning is performed to determine the best model
for each classification algorithm. After the training step is completed, testing and
model evaluation are conducted. Based on this process, a comparison will be made
to asses the performance of both the SVM and KNN models. The SVM algorithm
achieved the best accuracy score using a Linear kernel, with an accuracy of 88%,
precision of 88%, recall of 87%, dan F1-Score of 87%. The KNN algorithm
achieved its best accuracy score with k = 1, with an accuracy of 73%, precision of
76%, recall of 73%, dan F1-Score of 72%.

Keywords: Image Classification, SVM, KNN, Ear Infection, Feature Extraction
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