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ABSTRAK

Nama Mahasiswa/ NPM  : Sri Fatmawati Yunizar / 20081010125

Judul : Klasifikasi Penyakit Daun Tebu Menggunakan
Algoritma Convolutional Neural Network (CNN)
dan Support Vector Machine (SVM)

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.
2. Firza Prima Aditiawan, S.Kom., MTI

Indonesia merupakan negara agraris yang pereckonomiannya bergantung
pada sektor perkebunan, seperti komoditi tebu dalam memproduksi gula. Namun,
produktivitas tebu sering kali terganggu oleh serangan penyakit seperti yellow
disease, redrot, mosaic, dan rust sehingga membuat produktivitas tebu menurun.
Serangan penyakit ini harus segera di deteksi karena berdampak pada penurunan
kualitas dan kuantitas tebu yang akan dipanen. Namun, proses identifikasi secara
manual rentan terhadap kesalahan manusia dan tidak efisien untuk perkebunan
skala besar.

Oleh karena itu, pemanfaatan teknologi machine learning untuk
mengembangkan model klasifikasi penyakit daun tebu menggunakan pendekatan
Convolutional Neural Network (CNN) dan Support Vector Machine (SVM)
dilakukan. Pendekatan ini menggunakan CNN sebagai ekstraktor fitur untuk
mendapatkan karakteristik penting dari citra daun tebu, yang kemudian
diklasifikasikan oleh SVM.

Melalui serangkaian uji coba, hasil penelitian menunjukkan bahwa model
CNN dan SVM mampu memberikan akurasi tinggi sebesar 90.32% dengan waktu
komputasi sebesar 181.53 detik dalam mengklasifikasikan penyakit daun tebu.
Akurasi yang tercapai oleh model ini menunjukkan kemampuan yang baik dalam
mengidentifikasi serta membedakan penyakit pada daun tebu. Hasil penelitian ini
menunjukkan bahwa model CNN-SVM memiliki potensi yang besar dalam

membantu petani untuk mengidentifikasi penyakit pada tanaman tebu.

Kata kunci: Klasifikasi, Convolutional Neural Network, Support Vector Machine
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Sri Fatmawati Yunizar / 20081010125

Thesis Title . Classification of Sugarcane Leaf Disease Using
Convolutional Neural Network (CNN) and Support
Vector Machine (SVM) Algorithms

Advisors : 1. Dr. Eng. Ir. Anggraini Puspita Sari, ST., MT.
2. Firza Prima Aditiawan, S.Kom., MTI

Indonesia is an agricultural country whose economy depends on the
plantation sector, such as the sugarcane commodity in producing sugar. However,
sugarcane productivity is often disrupted by disease attacks such as yellow disease,
redrot, mosaic, and rust that make sugarcane productivity decrease. This disease
attack must be detected immediately because it has an impact on reducing the
quality and quantity of sugarcane to be harvested. However, the manual
identification process is prone to human error and inefficient for large-scale
plantations.

Therefore, the utilization of machine learning technology to develop a
sugarcane leaf disease classification model using Convolutional Neural Network
(CNN) and Support Vector Machine (SVM) approaches was conducted. This
approach uses CNN as a feature extractor to obtain important characteristics of
sugarcane leaf images, which are then classified by SVM.

Through a series of trials, the results showed that the CNN and SVM models
were able to provide a high accuracy of 90.32% with a computation time of 181.53
seconds in classifying sugarcane leaf diseases. The accuracy achieved by this model
shows a good ability to identify and distinguish diseases in sugarcane leaves. The
results of this study indicate that the CNN-SVM model has great potential in

helping farmers to identify diseases in sugarcane plants.

Keywords: Classification, Convolutional Neural Network, Support Vector

Machine
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