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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Refansya Rachmad Akbar / 20081010006

Judul Skripsi : Implementasi Algoritma Convolutional Neural
Network Pada Transliterasi Aksara Jawa Ke
Aksara Latin Dengan Penerapan Fungsi Hinge
Loss.

Dosen Pembimbing : 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si, MT.
2. Achmad Junaidi, S.Kom, M.Kom

Masyarakat jawa, terutama di wilayah kraton seperti Yogyakarta dan
Surakarta, menggunakan aksara jawa untuk melestarikan tradisi penulisan dalam
Bahasa jawa. Aksara jawa atau yang sering disebut Hanacaraka sering digunakan
untuk menulis berbagai jenis naskah, termasuk cerita, catatan sejarah, tembang
kuno, dan ramalan primbon. Selain itu, aksara jawa memiliki keterkaitan dengan
aksara bali, keduanya merupakan perkembangan Bahasa kawi. Seiring
berkembangnya zaman generasi milenial sudah mulai asing dengan aksara jawa.
Padahal pulau jawa merupakan pulau terbesar dan memiliki beragam budaya, jika
generasi ke generasi aksara jawa mulai dilupakan akan berdampak buruk terhadap
kelesestarian budaya.

Pada era digitalisasi ini pembuatan transliterasi aksara jawa ke aksara latin
digital dapat membantu mengatasi masalah tersebut. Penelitian ini bertujuan untuk
melakukan Kklasifikasi citra terhadap aksara jawa untuk mendukung proses
transliterasi tersebut, adapun algoritma yang digunakan dalam klasifikasi citra yaitu
convolutional neural network.

Penerapan fungsi Hinge loss pada convolutional neural network merupakan
tipe lain dari loss function yang biasa digunakan sebagai alternatif dari cross
entropy untuk permasalahan Klasifikasi citra. Namun, performa hinge loss
terkadang lebih baik dari cross entropy dan terkadang lebih buruk dari cross
entropy. Hasil terbaik pada implementasi convolutional neural network pada
transliterasi aksara jawa ke aksara latin dengan penerapan fungsi hinge loss
didapatkan pada rasio dataset 80:10:10 menggunakan arsitektur VGG19 dan loss
function categorical hinge loss dengan menerapkan layer dropout 0,5 dan L2
Regulatization 0,0001 mendapatkan hasil akurasi 100%, precision, recall 100%,
dan f1-score 100%.

Kata kunci : Aksara Jawa, Transliterasi, Klasifikasi Citra, CNN, Categorical
Hinge Loss, dan SGD Momentum.
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ABSTRACT

Nama Mahasiswa / NPM : Refansya Rachmad Akbar / 20081010006

Judul Skripsi : Implementasi Algoritma Convolutional Neural
Network Pada Transliterasi Aksara Jawa Ke
Aksara Latin Dengan Penerapan Fungsi Hinge
Loss.

Dosen Pembimbing . 1. Dr. Basuki Rahmat, S.Si, MT.
2. Achmad Junaidi, S.Kom, M.Kom

Javanese society, especially in the palace areas such as Yogyakarta and
Surakarta, uses Javanese script to preserve the tradition of writing in Javanese.
Javanese script or often called Hanacaraka is often used to write various types of
manuscripts, including stories, historical records, ancient songs, and primbon
predictions. In addition, Javanese script is related to Balinese script, both of which
are developments of the Kawi language. As time goes by, the millennial generation
is starting to be unfamiliar with Javanese script. Even though Java is the largest
island and has a diverse culture, if Javanese script is forgotten from generation to
generation, it will have a negative impact on cultural sustainability.

In this digital era, transliterating Javanese script into digital Latin script
can help overcome problems for the millennial generation. In image classification,
there are several algorithm methods that can be used, Convolutional neural
network is one of the algorithms for image classification where convolutional
neural network is a type of artificial neural network architecture specifically
designed to replace image processing tasks and spatial pattern recognition. Hinge
loss is another type of loss function that is commonly used as an alternative to cross
entropy for image classification problems. However, the performance of hinge loss
IS sometimes better than cross entropy and sometimes worse than cross entropy.

Based on the explanation above, the author conducted a study on the
implementation of the convolutional neural network algorithm on Javanese script
transliteration by applying the hinge loss function to get the best results obtained
at a dataset ratio of 80:10:10 using the VGG19 architecture and the categorical
hinge loss loss function by applying a dropout layer of 0.5 and L2 Regulatization
0.0001 getting 100% accuracy, precision, 100% recall, and 100% fl-score. The
author's hope for this research is the Community. In this study, it is expected to get
high accuracy results in transliterating Javanese script into Latin script using the
convolutional neural network algorithm with the application of the hinge loss
function.

Kata kunci : Aksara Jawa, Transliterasi, Klasifikasi Citra, Convolutional Neural
Network (CNN), Categorical Hinge Loss, dan SGD Momentum.
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KATA PENGANTAR

Puji Syukur kami panjatkan kehadiran Allah SWT atas segala
limpahan Rahmat, hidayah, serta karunia-Nya, yang telah melimpahkan
berkah-Nya sehingga dapat menyelesaikan penelitian ini. Dalam
kesempatan ini, penulis ingin mengucapkan penghargaan yang setinggi-
tingginya kepada semua pihak yang telah memberikan dukungan,
bimbingan, dan sumbangan berharga dalam penulisan skripsi yang
berjudul : “IMPLEMENTASI ALGORITMA CONVOLUTIONAL
NEURAL NETWORK PADA TRANSLITERASI AKSARA JAWA
KE AKSARA LATIN DENGAN PENERAPAN FUNGSI HINGE
LOSS” dapat terselesaikan dengan baik.

Semoga hasil penelitian ini dapat memberikan kontribusi yang
bermanfaat dalam bidang yang lebih luas serta menjadi landasan bagi
penelitian-penelitian  berikutnya.  Kata-kata tak cukup untuk
mengungkapkan rasa terima kasih yang mendalam dari kami. Terima kasih
kepada semua pihak yang telah membantu dan mendukung kami
sepanjang perjalanan ini. Akhir kata, kami mohon maaf jika terdapat
kekurangan dalam penyusunan kata pengantar ini. Kritik, saran, dan
masukan yang membangun sangat kami harapkan untuk perbaikan di masa
mendatang. Demikian kata pengantar ini kami sampaikan, atas perhatian
dan pengertiannya, kami ucapkan terima kasih. Dengan tulus dan penuh
rasa syukur, penulis menyampaikan terima kasih yang mendalam atas
segala bantuan, dukungan, dan bimbingan yang luar biasa selama proses
penulisan skripsi ini. Tidak ada kata yang cukup untuk menggambarkan
betapa berharganya kontribusi dalam mengatasi setiap tantangan dan
hambatan yang muncul. Berkat rahmat dan hidayah dari Allah SWT,
nasihat berharga, arahan penuh makna, serta diskusi yang mendalam dari
orang tua, dosen pembimbing, dan semua pihak yang terlibat, skripsi ini
dapat diselesaikan dengan baik. Keberhasilan ini tidak lepas dari
kesabaran dan dedikasi mereka dalam memberikan panduan yang

menginspirasi. Sekali lagi, terima kasih atas segala upaya luar biasa yang
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