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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM :  Wisnu Mukti Darwansah / 21082010146

Judul Skripsi : Klasifikasi Dan Pemetaan Judi Online Berdasarkan
Artikel Berita Dengan Menggunakan Algoritma
Svm Dan Ner

Dosen Pembimbing : 1. Amalia Anjani Arifiyanti, S.Kom., M.Kom.
2. Rizka Hadiwiyanti, S.Kom, M.Kom, MBA.

Fenomena judi online di Indonesia telah berkembang pesat dan menjadi ancaman
serius secara sosial maupun ekonomi. Skripsi ini bertujuan untuk
mengklasifikasikan dan memetakan aktivitas judi online berdasarkan berita digital
dengan menggunakan algoritma Support Vector Machine (SVM) dan Named Entity
Recognition (NER). Data dikumpulkan dari portal berita Detik.com, Kompas.com,
dan Tribunnews pada periode 2017 hingga 2024 melalui metode web scraping.
Tahapan penelitian dimulai dengan setup dan import library, upload data, eksplorasi
data, pelabelan data sesuai Undang-Undang No. 1 Tahun 2023, pra-pemrosesan,
filtering data, normalisasi dan ekstraksi lokasi, serta pembersihan data lokasi.
Selanjutnya dilakukan pelatihan model SVM untuk klasifikasi risiko, diikuti
dengan prediksi. Evaluasi dilakukan menggunakan akurasi dan F1-score untuk
mengukur kinerja model secara keseluruhan dan keseimbangan klasifikasi.
Berdasarkan hasil evaluasi, model SVM Normal menunjukkan kinerja terbaik
dengan akurasi 96,94% dan nilai Fl-score sebesar 0,98. Hasil penelitian ini
menunjukkan bahwa kombinasi NER dan SVM mampu mengidentifikasi lokasi
dan tingkat risiko aktivitas judi online dengan baik. Diharapkan hasil penelitian ini
dapat memberikan kontribusi bagi aparat penegak hukum dan pembuat kebijakan

dalam upaya pencegahan dan penindakan aktivitas judi online di Indonesia.

Kata kunci: Judi Online, Support Vector Machine (SVM), Named Entity
Recognition (NER), Klasifikasi Risiko, Visualisasi Data
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ABSTRACT

Student Name / NPM : Wisnu Mukti Darwansah / 21082010146

Thesis Title : Classification and Mapping of Online Gambling
Based on News Articles Using SVM and NER
Algorithms

Advisor : 1. Amalia Anjani Arifiyanti, S.Kom., M.Kom.

2. Rizka Hadiwiyanti, S.Kom, M.Kom, MBA.

The phenomenon of online gambling in Indonesia has developed rapidly, posing
serious social and economic threats. This thesis aims to classify and map online
gambling activities based on digital news using the Support Vector Machine (SVM)
algorithm and Named Entity Recognition (NER). Data were collected from the news
portals Detik.com, Kompas.com, and Tribunnews from 2017 to 2024 through a web
scraping approach. The research process included setup and library import, data
upload, data exploration, data labeling according to Law No. 1 of 2023, data
preprocessing, data filtering, location normalization and extraction, and location
data cleaning. Subsequently, the SVM model was trained for risk classification and
followed by prediction. Evaluation was conducted using accuracy and FI-score
metrics to assess overall model performance and classification balance. Based on
the evaluation results, the Normal SVM model demonstrated the best performance
with an accuracy of 96.94% and an F1-score of 0.97. The findings indicate that the
combination of NER and SVM effectively identifies the location and risk level of
online gambling activities. This research is expected to contribute to law
enforcement authorities and policymakers in their efforts to prevent and address

online gambling activities in Indonesia.

Keywords: Online Gambling, Support Vector Machine (SVM), Named Entity
Recognition (NER), Risk Classification, Data Visualization.
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