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ABSTRAK

Nama Mahasiswa / NPM : Farkhan / 20081010060

Judul Skripsi : Penerapan Stationary Wavelet Transform Sebagai
Ekstraksi Fitur pada Pengenalan Ekspresi Wajah

Dosen Pembimbing . 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.

2. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.

Pengenalan ekspresi wajah oleh komputer merupakan komponen penting
dalam berbagai aplikasi, seperti analisis emosi, keamanan, dan interaksi manusia-
mesin. Meskipun telah banyak penelitian yang dilakukan dalam bidang ini,
tantangan seperti variasi wajah, perubahan ekspresi, dan kondisi pencahayaan yang
tidak stabil masih menjadi hambatan utama dalam meningkatkan kinerja sistem.
Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem pengenalan ekspresi wajah
yang lebih akurat dan andal dengan menerapkan Stationary Wavelet Transform
(SWT) sebagai metode ekstraksi fitur. SWT dipilih karena kemampuannya dalam
mempertahankan informasi pada domain frekuensi dan spasial secara simultan,
sehingga mampu menangkap detail penting dari citra wajah.

Selain itu, penelitian ini menggunakan Multi-Layer Perceptron (MLP)
sebagai classifier untuk mengklasifikasikan ekspresi wajah berdasarkan fitur yang
diekstraksi. MLP merupakan salah satu jenis jaringan saraf tiruan yang mampu
memodelkan hubungan non-linear antara fitur dan kelas yang diprediksi, sehingga
cocok untuk tugas klasifikasi yang kompleks seperti ini.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa penerapan SWT dengan MLP berhasil
meningkatkan akurasi model secara signifikan. Akurasi tertinggi sebesar 100%
dicapai dengan pembagian dataset 90% untuk data uji dan 10% untuk data latih,
menggunakan level dekomposisi 3 dan learning rate 0.001. Model ini juga
menunjukkan efisiensi dengan waktu pelatihan yang relatif cepat, yaitu 13 detik.

Kata Kunci : Pengenalan Ekspresi Wajah, Stationary Wavelet Transform,

Multilayer Perceptron

Xi



Halaman ini sengaja dikosongkan

xii



ABSTRACT

Student Name / NPM : Farkhan /20081010060

Thesis Title : Application of Stationary Wavelet Transform as
Feature Extraction in Facial Expression
Recognition

Advisor : 1. Fetty Tri Anggraeny, S.Kom., M.Kom.
2. Eva Yulia Puspaningrum, S.Kom., M.Kom.

Facial expression recognition by computer is an essential component in
various applications, such as emotion analysis, security, and human-machine
interaction. Although there has been a lot of research in this field, challenges such
as facial variations, changes in expression, and unstable lighting conditions are still
major obstacles in improving system performance. This study aims to develop a
more accurate and reliable facial expression recognition system by implementing
Stationary Wavelet Transform (SWT) as a feature extraction method. SWT was
chosen because of its ability to simultaneously maintain information in the
frequency and spatial domains, thus capturing important details of facial images.

In addition, this study uses Multi-Layer Perceptron (MLP) as a classifier to
classify facial expressions based on the extracted features. MLP is a type of
artificial neural network that is able to model non-linear relationships between
features and predicted classes, making it suitable for complex classification tasks
such as this.

The results show that the application of SWT with MLP has succeeded in
significantly improving the accuracy of the model. The highest accuracy of 100%
was achieved by dividing the dataset into 90% for test data and 10% for training
data, using a decomposition level of 3 and a learning rate of 0.001. This model also
shows efficiency with a relatively fast training time of 13 seconds.

Keywords: Facial Expression Recognition, Stationary Wavelet Transform,

Multilayer Perceptron
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