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Abstrak

Kucing (felis catus) merupakan salah satu jenis mamalia karnivora dari family
Felidae yang terdomestikasi dan menjadi salah satu hewan yang berbaur dengan
manusia sejak dahulu kala. Kucing domestik secara garis besar dibedakan menjadi
2 jenis, yaitu kucing kampung dan kucing ras. Kucing ras memiliki kuantitas jenis
yang tergolong cukup bervariasi. Oleh karenanya, seringkali terjadi kerancuan
dalam menentukan jenis atau ras kucing. Sedangkan, pada prakteknya, setiap ras
tidak memiliki perlakuan yang sama (terutama pada aspek perawatannya). Dalam
pengolahan citra digital, Machine Learning dan Deep Learning merupakan aspek
utama dalam proses pengaplikasian teknologi yang kiranya dapat mengatasi hal
tersebut, sehingga dirancanglah penelitian terkait permasalahan tersebut. Penelitian
ini dilakukan untuk menambah wawasan bagi penelitian yang lebih lanjut dalam
proses pengenalan citra yang lebih mutakhir dan efektif. Pada percobaan yang
dilakukan pada penelitian ini, diujikan metode SVM, KNN, dan CNN dengan
arsitektur Xception dan EfficientNet-B1. Berdasakan hasil akhir yang diperoleh dari
pengujian ini adalah, metode CNN dengan arsitektur Xception merupakan model
terbaik. Dengan menggunakan fine-tuning serta learning-rate 1e-5, metode ini
menghasilkan nilai micro average sebesar 0.974, pada dataset citra ras kucing
sebanyak 13 kelas dan 7800 citra. Sedangkan, untuk metode yang menghasilkan
ETA Training dan Testing yang paling cepat didapatkan oleh metode KNN, dengan
waktu ETA Training sebesar 0.194 detik, dan ETA Testing sebesar 1.782 detik.

Kata kunci: Komparasi Algoritma, Machine Learning, Deep Learning, SVM, KNN,
CNN
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