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ABSTRAK
Polusi udara adalah masuknya zat-zat berbahaya ke atmosfer, yang dapat

disebabkan oleh tindakan manusia, baik sengaja maupun tidak sengaja, serta oleh
peristiwa alam. Menurut Air Quality Live Index (AQLI) pada bulan April 2021,
DKI Jakarta sebagai ibu kota negara, menempati posisi keenam di dunia dengan
kota tingkat kualitas udara yang paling buruk. Untuk menghadapi masalah polusi
udara yang terus memburuk, perlu diambil tindakan yang tepat dan efektif. Satu
diantaranya adalah melakukan penelitian klasifikasi indeks standar pencemaran
udara (ISPU).

Penerapan Klasifikasi ISPU membutuhkan metode yang dapat mengolah
dan menganalisis pola data dari sensor-sensor yang mengukur tingkat polutan
udara. Metode yang digunakan pada penelitian ini adalah eXtreme Gradient
Boosting (XGBoost). Untuk membantu menyeimbangkan data, pada penelitian ini
menggunakan Synthetic Minority Over-sampling Technique (SMOTE). Data yang
digunakan adalah 1SPU DKI Jakarta tahun 2022-2023 yang berasal dari website
Satu Data Jakarta: https://satudata.jakarta.go.id/home.

Hasil klasifikasi indeks standar pencemaran udara menggunakan algoritma
eXtreme Gradient Boosting dengan Synthetic Minority Over-sampling Technique,
didapatkan accuracy sebesar 99.63%. Dari perhitungan confusion matrix
didapatkan nilai precision, recall dan fl-score. Untuk kelas O pada precision
didapatkan nilai sebesar 99%, pada recall sebesar 100% dan fl-score sebesar
100%. Untuk kelas 1 pada precision didapatkan nilai sebesar 100%, pada recall
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sebesar 99% dan f1-score sebesar 100%. Untuk kelas 2 pada precision didapatkan
nilai sebesar 100%, pada recall sebesar 100% dan f1-score sebesar 100%.

Kata kunci: ISPU, Klasifikasi, XGBoost, Imbalanced Data, SMOTE
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ABSTRACT
Air pollution is the entry of harmful substances into the atmosphere, which

can be caused by human actions, whether intentional or unintentional, as well as
by natural events. According to the Air Quality Live Index (AQLI) in April 2021,
DKI Jakarta, as the nation's capital, is in sixth place in the world with the city with
the worst air quality level. To deal with the problem of air pollution which
continues to worsen, appropriate and effective action needs to be taken. One of
them is conducting research on the classification of the air pollution standard
index (ISPU).

Implementing the ISPU classification requires a method that can process
and analyze data patterns from sensors that measure air pollutant levels. The
method used in this research is eXtreme Gradient Boosting (XGBoost). To help
balance the data, this research used Synthetic Minority Over-sampling Technique
(SMOTE). The data used is the DKI Jakarta ISPU for 2022-2023 which comes

from the Satu Data Jakarta website: https://satudata.jakarta.go.id/home.

The results of the standard air pollution index classification using the
eXtreme Gradient Boosting algorithm with Synthetic Minority Over-sampling
Technique, obtained an accuracy of 99.63%. From the confusion matrix
calculations, precision, recall and fl-score values are obtained. For class 0, the
precision value is 99%, the recall is 100% and the fl1-score is 100%. For class 1,

the precision score was 100%, the recall was 99% and the f1-score was 100%. For
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class 2, the precision score was 100%, the recall was 100% and the f1-score was
100%.

Keywords: ISPU, Classification, XGBoost, Imbalanced Data, SMOTE
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