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ABSTRAK

Kanker payudara menjadi salah satu kanker dengan penderita paling banyak di
Indonesia. Salah satu cara untuk deteksi dini kanker payudara adalah dengan
memanfaatkan citra ultrasound untuk menklasifikasikan kondisi payudara menjadi
normal, tumor jinak, atau kanker. Adanya teknologi deep learning memungkinkan
proses analisis citra dapat dilakukan, seperti dengan menggunakan Transfer
Learning Convolutional Neural Network (CNN). Pada umumnya, model CNN
memerlukan dataset yang besar dan kelas yang seimbang untuk dapat memberikan
performa yang baik dalam melakukan klasifikasi, namun dataset medis seperti
citra ultrasound payudara cenderung terbatas dan memiliki kelas yang tidak

seimbang.

Wasserstein GAN merupakan salah satu metode augmentasi data secara generatif
yang dapat menghasilkan citra sintesis dengan mempelajari pola distribusi data
citra asli. Dengan menggunakan WGAN, maka ukuran data citra asli dapat
dikembangkan sebanyak yang diinginkan sehingga dapat mengatasi masalah

ketidakseimbangan kelas dan terbatasnya data medis citra ultrasound.

Hasil implementasi WGAN pada dataset citra ultrasound memberikan dampak
peningkatan akurasi pada proses klasifikasi olen model transfer learning dengan
model terbaik adalah VGG16 yang dilatih pada dataset yang telah dikembangkan

menjadi 403 data citra per kelas dengan akurasi mencapai 83.33%. Selain itu,



integrasi model dengan sebuah system diagnosis memungkinkan pengguna awam

dapat memanfaatkan teknologi ini untuk deteksi dini kanker payudara.

Kata kunci: Wasserstein GAN, Kanker Payudara, Transfer Learning, CNN
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