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Abstrak

Cyberbullying merupakan satu diantara beberapa dampak negatif dari media
sosial yang semakin marak terjadi, sehingga, dilakukan analisis sentimen terhadap
konten cyberbullying dengan harapan dapat mendeteksi dan menyaring dan konten
yang terindikasi bullying di media sosial. Analisis sentimen memerlukan sebuah
metode pembobotan kata untuk mengkonversi kata menjadi angka karena komputer
tidak mmapu memproses kata secara langsung. Maka dari itu, metode pembobotan
kata yang digunakan menjadi sangat penting karena dapat berdampak langsung
terhadap proses analisis sentimen. Berdasarkan hal ini, peneliti melakukan penelitian
yang membandingkan performa dua teknik pembobotan kata, yakni Term
Frequency-Inverse Document Frequency (TF-IDF) dan Word2Vec untuk analisis

sentimen cyberbullying menggunakan metode Support Vector Machine (SVM).

TF-IDF merupakan metode pembobotan kata yang sederhana dengan cara
mengkonversi teks menjadi vektor numerik berdasarkan frekuensi kemunculan kata
dalam sebuah dokumen dan keseluruhan korpus tanpa memperhatikan hubungan
semantik antar kata, padahal hubungan semantik antar kata merupakan hal yang tidak
dapat diabaikan. Adapun, Word2Vec merupakan metode pembobotan kata yang
dapat menangkap hubungan semantik antar kata. Maka dari itu, secara teori,
seharusnya TF-IDF memiliki peforma yang tidak lebih baik daripada Word2Vec

untuk analisis sentimen.



Kata kunci: Support Vector Machine, TF-IDF, Word2Vec, Sentimen Analisis,
Cyberbullying.
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