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ABSTRAK

Pasar saham merupakan arena yang kompleks dan tidak pasti namun menjadi
instrumen keuangan yang sangat diminati. Perdagangan saham, binary, emas, dan
bitcoin semakin populer, tetapi memiliki risiko fluktuasi harga yang signifikan yang
dipengaruhi oleh faktor-faktor ekonomi dan politik. Pertumbuhan minat pada
investasi pasar modal, terutama saham, mendorong perlunya informasi tambahan
bagi investor. Media sosial, khususnya Twitter, menjadi tempat berbagi pandangan
dan pendapat terkait perusahaan. Analisis sentimen media sosial dapat memberikan
wawasan tambahan untuk mengevaluasi potensi pergerakan harga saham di masa

depan, mencegah spekulasi yang tidak diinginkan.

Penelitian ini menggunakan diagram blok untuk melakukan analisis terhadap saham
Tesla dengan menggunakan metode Long Short-Term Memory (LSTM) dan analisis
sentimen media sosial dari platform Twitter. Data harga saham Tesla diperoleh dari
Kaggle, sementara data sentimen Twitter diproses melalui tahap pra-pemrosesan.
Hasil analisis data menunjukkan variasi hasil dari berbagai variabel dalam suatu
skema. Evaluasi terhadap 54 model LSTM dengan parameter sp/it jumlah data,
Pembagian data frain dan data test, jumlah hidden layer, neuron dan learning rate
mengungkapkan perbedaan yang signifikan, yang menegaskan pentingnya
penyesuaian nilai variabel untuk mencapai model yang optimal. Integrasi data
LSTM dan sentimen memperluas pemahaman tentang faktor-faktor yang
memengaruhi harga saham Tesla. Hasilnya menunjukkan peningkatan yang
signifikan dalam akurasi model LSTM setelah integrasi, Konfigurasi optimal
LSTM yang ditemukan meliputi learning rate sebesar 0.01, pembagian data sebesar

90%:10%, dan penggunaan 2 layer dengan jumlah neuron masing-masing 50 dan



100, menghasilkan MSE sebesar 63.33, RMSE sebesar 7.95, dan MAPE sebesar
2.26%. Hasil Pengujian mendapatkan range nilai MAPE <10% maka model ini
termasuk model peramalan sangat baik. Integrasi sentimen media sosial juga
terbukti meningkatkan akurasi model, terbukti dengan peningkatan MSE sebesar
62.88, RMSE sebesar 7.92 dengan MAPE yang hampir mencapai 0.02%..
Meskipun penelitian ini terbatas pada satu saham, saran untuk pengembangan
dataset yang lebih luas, pengembangan model yang bersifat universal, serta manfaat
bagi pengambil keputusan pasar saham menjadi poin penting untuk penelitian

mendatang.

Kata kunci: LSTM, forecasting, Time Series, Analisa Sentimen, Integrasi, Tesla,

Twitter
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