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ABSTRAK

Tingkat penyakit mata di Indonesia mengalami peningkatan yang cukup
signifikan dalam beberapa tahun terakhir. Bahkan dalam penyakit mata terdapat
beberapa jenis yang berbeda dan cukup sulit untuk menentukan jenis penyakit
mata yang diderita. Apabila penyakit mata tidak dengan cepat dilakukan
pendeteksian ataupun Klasifikasi, dapat menyebabkan penurunan fungsi mata
bahkan hingga terjadinya kebutaan. Dalam melakukan klasifikasi jenis penyakit
mata, dapat digunakan algoritma machine learning.

Algoritma Convolutional Neural Network (CNN) merupakan salah satu
algoritma machine learning yang cukup umum dalam klasifikasi citra dan sering
digunakan dalam banyak penelitian untuk mengolah data berupa visual. Selain
CNN, algoritma K-Nearest Neighbor (KNN) dan Support Vector Machine (SVM)
juga dapat digunakan untuk tujuan klasifikasi citra.

Penelitian ini bertujuan untuk melakukan pengembangan sistem klasifikasi
penyakit mata dengan menggunakan ensemble classifier CNN, KNN dan SVM
yang berdasarkan pada hasil ekstraksi fitur CNN. Dari ensemble classifier tersebut
nantinya akan dilakukan majority voting untuk melakukan pengambilan hasil
Klasifikasi. Hasil yang didapat dari penelitian adalah tingkat akurasi klasifikasi
menggunakan metode ensemble classifier CNN, KNN dan SVM dengan
mendapatkan hasil tertinggi mencapai 93,174%.

Kata kunci : Penyakit Mata, Ensemble Classifier, Majority Voting
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