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ABSTRAK

Kecelakaan lalu lintas merupakan hal yang tidak diinginkan oleh siapapun. Karena
kecelakaan lalu lintas sangat merugikan, baik untuk diri sendiri, orang lain, bahkan
negara. Kecelakaan lalu lintas dapat terjadi karena berbagai macam faktor, seperti:
kesalahan manusia (human error), kesalahan kendaraan (vehicle error), dan
kesalahan lalu lintas (traffic error). Kesalahan manusia (human error) menjadi
salah satu penyebab paling sering terjadinya kecelakaan lalu lintas, yang biasanya
diakibatkan oleh faktor kelelahan. Untuk mengatasi permasalahan tersebut,
pemerintah berusaha untuk meminimalisir kecelakaan, dengan cara perbaikan jalan,
membangun jalan tol, dan membangun rest area. Namun, kecelakaan lalu lintas
akibat kesalahan kelelahan masih sering terjadi. Oleh karena itu, perlu dibangun
sistem deteksi kelelahan pengendara untuk mengingatkan pengendara agar tetap
mengutamakan keselamatan apabila mereka telah terdeteksi sedang kelelahan.
Munculnya trending Machine Learning dan Deep Learning menciptakan berbagai
riset untuk menemukan metode—metode baru dan arsitektur mutakhir seperti YOLO
(You Only Look Once). YOLO merupakan arsitektur jaringan untuk detektor objek
yang diklaim sebagai “fastest deep learning object detector” yang mengutamakan
akurasi dan kecepatan. Dengan menggunakan YOLOv4, deteksi kelelahan wajah
pada pengendara secara real-time dapat dibangun dan mendeteksi apakah
pengendara yang terekam secara langsung oleh kamera sedang kelelahan atau
sedang terjaga. Tingkat keakuratan terbaik yang didapatkan untuk mendeteksi
kelelahan pada pengendara dengan YOLOV4 secara real-time, memiliki nilai mAP
atau keakuratan deteksi hingga mencapai 98.3%.

Kata kunci: YOLOv4, Deep Learning, Darknet, Kelelahan, Kecelakaan
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