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ABSTRAK

Indonesia merupakan Negara agraris yang banyak menghasilkan produk
nabati seperti buah-buahan dan berbagai macam jenis sayuran. Salah satu jenis
sayuran yang sering diperjual belikan baik dalam dan luar negeri ialah selada air.
Pemasaran selada meningkat seiring dengan pertumbuhan ekonomi dan jumlah
penduduk. Selada air dapat di tanam cukup mudah, namun jika ingin menjaga
kekayaan nutrisinya salah satunya menggunakan metode hidroponik yaitu metode
menanam tanpa menggunakan media tanah dan pestisida. Petani selada air menjual
ke pengepul untuk dipilah kembali sesuai kualitas indikator layak jual. Pada saat ini
pengepul masih melakukan pemilahan secara manual yang memiliki kekurangan
seperti lama waktu proses dan kualitas dari hasil pemilahan

Convolutional Neural Network (CNN) adalah salah satu metode machine
learning yang didesain untuk mengolah data dua dimensi. CNN termasuk dalan
Deep Neural Network karena dalamnya tingkat jaringan dan banyak
diimplementasikan dalam data citra. Pada penelitian ini CNN digunakan untuk
klasifikasi tanaman selada air hidroponik dan bisa menentukan apakah selada air
layak jual atau tidak layak jual. Dataset yang digunakan pada penelitian ini
sebanyak 600 dataset citra selada air hidroponik.

Hasil Akurasi tertinggi yang diperoleh dari beberapa skenario uji coba
sebesar 100% dengan menggunakan 3 pasang layer dan kernel berukuran 2X2.
Dapat disimpulkan bahwa jumlah pasang layer dan ukuran kernel cukup
berpengaruh pada nilai akurasi pengujian. K-Fold Cross Validation juga digunakan
untuk pengujian supaya dapat mengetahui kevalidan dataset. Model yang sudah
dilatih juga dilakukan deployment ke web untuk memudahkan pengujian dan
selanjut nya dapat dikembangkan lebih baik lagi.

Kata Kunci : Deep Learning, Convolutional Neural Network, Klasifikasi Tanaman
Selada Air Hidroponik
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