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ABSTRAK

Dengan adanya perkembangan teknologi yang semakin maju pada bidang
visi komputer peluang untuk meningkatkan praktik penyortiran buah dan
memperluas pasar visi komputer di bidang pertanian. Dalam konteks pertanian di
Indonesia, khususnya pada budidaya jeruk, permasalahan muncul ketika terjadi
panen raya, dan buah jeruk perlu disortir berdasarkan tingkat kematangannya agar
dapat dipasarkan dengan baik. Dengan melibatkan kemajuan mekanis di bidang visi
komputer untuk penyortiran buah jeruk salah satunya dengan memanfaatkan deep
learning dengan memanfaatkan teknik klasifikasi citra digital yang menggunakan
Convolutional Neural Network (CNN) dengan teknik pemrosessan gambar HE dan
CLAHE.

Pada penelitian ini Penulis mengusulkan algoritma Convolutional Neural
Network (CNN) yang dikombinasikan dengan pemrosesan gambar menggunakan
histogram equalization (HE) dan contrast limited adaptive histogram equalization
(CLAHE) serta kombinasinya pada citra jeruk. Dataset digunakan berisi tiga
kategori citra berdasarkan Tingkat kematangan buah jeruk yaitu grade 1, grade 2,
dan busuk dengan jumlah 1.800 data. Data citra terlebih dahulu di praproses
menggunakan HE atau CLAHE atau kombinasinya sebelum masuk ke tahap
klasifikasi, algoritma CNN dilatih pada data latih dan pengujian performa pada data
uji dengan rasio 80:20 dari keseluruhan data.

Dalam kesimpulan, penelitian ini berhasil membangun proses klasifikasi
citra tingkat kematangan buah jeruk menggunakan CNN dengan image processing



HE dan CLAHE. Pengujian menggunakan dataset dari Kaggle menunjukkan bahwa
metode ini mampu mencapai akurasi tertinggi sebesar 95% pada klasifikasi

menggunakan image processing CLAHE.

Kata kunci: Kematangan Buah Jeruk, Convolutional Neural Network, Histogram

Equalization, Contrast Limited Adaptive Histogram Equalization.
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