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Abstrak

Penyakit Alzheimer merupakan penyakit neurodegeneratif yang
menyebabkan penurunan daya ingat, kemampuan berpikir, kemampuan berbicara
dan perubahan perilaku pada seseorang. Pada saat ini diagnosis penyakit Alzheimer
didasarkan pada tanda-tanda klinis dan tes neuropsikologis, tetapi metode ini tidak
memiliki keakuratan yang memadai. Oleh karena itu, penggunaan MRI (Magnetic
Resonance Imaging) telah menjadi alternatif yang menjanjikan untuk meningkatkan
akurasi dalam diagnosis penyakit Alzheimer. Pada penelitian ini dilakukan
perbandingan performa dua algoritma klasifikasi yaitu, CNN (Convolutional
Neural Network) dan SVM (Support Vector Machine) berdasarkan data MRI.
Terdapat 4 kelas dari dataset yang digunakan yaitu, Non Demented, Very Mild
Demented, Mild Demented dan Moderate Demented. Hasil yang diperoleh
menunjukkan bahwa metode CNN menggunakan transfer learning dengan
arsitektur EfficientNetB menghasilkan performa yang lebih baik dibandingkan
dengan metode SVM dengan ekstraksi CNN dalam klasifikasi penyakit Alzheimer
berbasis data MRI. Akurasi yang diperoleh metode CNN menggunakan transfer
learning dengan arsitektur terbaik yaitu EfficientNetBl mencapai 98.25%,
sedangkan akurasi pada metode SVM dengan ekstraksi CNN pada paling tinggi
pada Kernel RBF adalah 79.75%. Dengan demikian, tentu metode CNN
menggunakan transfer learning dianggap sebagai algoritma yang lebih efektif

dengan performa terbaik dalam klasifikasi penyakit Alzheimer ini.
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